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ABSTRAKT

Bc. MARCINOV, Henrich: Spracovanie udajov z Gctovnictva s vyuzitim nastrojov IBM
[Diplomova préaca], Ekonomicka univerzita v Bratislave, Fakulta hospodarskej informatiky:
Katedra uctovnictva a auditorstva, Veduca diplomovej prace: Ing. Michaela Bednarova,

Bratislava, 2022, s. 63.

Cielom prace je zhodnotenie konkrétneho podniku a porovnanie jeho vysledkov
s odvetvim pomocou nastrojov od spolo¢nosti IBM a Microsoft. Podkapitoly sa venujt
hlavne hibkovej analyze Gidajov, charakteristike G&tovnych vykazov, softvéru pouzivaného
na spracovavanie udajov a definicia finan¢nych ukazovatelov na vykonanie financ¢nej
analyzy podniku. Opisanie procesu spracovania Gdajov z G¢tovnictva a ich vyzvy ako je
spravne nacitanie udajov, manipulacia a analyza. Porovnanie vystupov zo softvéru SPSS
modeler a PowerBl. Interpretacia vysledkov finanénej analyzy na danom podniku. Pouzitie
Kralickovho rychleho testu na vyhodnotenie podniku a vyhodnotenie finan¢ného zdravia

podl’a totozného SK NACE za rok 2020.

KPacové slova: SPSS Modeler, PowerBI, finanéna analyza, data, data mining, finan¢né

vykazy, big data, Kralickov rychly test, SK NACE



ABSTRACT

Bc. MARCINOV, Henrich: Data Processing from Accounting Using IBM Tools [Diploma
Thesis], University of Economics in Bratislava, Faculty of Business Informatics:
Department of Accounting and Auditing, Thesis supervisor: Ing. Michaela Bednarova,
Bratislava, 2022, p. 63.

The aim of the work is to evaluate a specific company and compare its results with the
industry using tools from IBM and Microsoft. The subchapters are mainly devoted to in-
depth data analysis, characteristics of financial statements, software used for data processing
and definition of financial indicators to perform financial analysis of the company.
Description of the process of data processing from accounting and their challenges such as
correct data retrieval, manipulation and analysis. Comparison of outputs from SPSS modeler
and PowerBlI software. Interpretation of the results of financial analysis at the company. Use
of the Kralick's quick test for the evaluation of the company and the evaluation of financial
health according to the identical classification of SK NACE for the year 2020.

Keywords: SPSS Modeler, PowerBlI, financial analysis, data, data mining, financial
statements, big data, Kralick's quick test, SK NACE
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Uvod

Témou nasej diplomovej prace je spracovanie udajov z uctovnictva s vyuzitim nastrojov
IBM. Spracovanie udajov je Siroky pojem. Pokryva Siroku skdlu ukonov vykonavanych
s finanénymi a nefinanénymi udajmi vratane manualnych alebo automatizovanych
prostriedkov. Zahfiia zber, zaznamenavanie, pripravu, ukladanie, pravu alebo zmenu,
konzultaciu, pouzivanie, zverejnenie. Spracovanie udajov nam pomdha vykonat
informované rozhodnutia do budicna. Pomocou spracovania tdajov a softvéru od IBM bude
naSim ciel'om predstavit’ cely tento proces na konkrétnom podniku za obdobie 2018 az 2020.

Prvou kapitolou je definicia idajov a data miningu, aké typy tdajov pozname a preco st
udaje dolezité. Kapitola je rozdelend do viacerych podkapitol, ktoré sa venuju hlavne
hibkovej analyze udajov, charakteristike uétovnych vykazov, softvéru pouzivaného na
spracovavanie udajov a definicia financnych ukazovatel'ov na vykonanie financnej analyzy
podniku.

V kapitole ciel’ a metodika prace sme stanovili hlavny ciel’ diplomovej prace a k nej
naleZiace parcialne ciele, ktoré musime dosiahnut’, ak planujeme splnit’ na§ hlavny ciel’.
V tejto kapitole sme taktiez uviedli, na zéklade akych zdrojov sme ziskali potrebné poznatky.

Dalsou kapitolou je praktickd &ast diplomovej prace snazvom finanéna analyza
a zhodnotenie vysledkov daného podniku. V tejto kapitole sme sa ststredili na samotny
proces az od zberu tidajov cez ich Upravu az po ich interpretaciu. Zaroven sme analyzovali
zdravie podniku a snazili sa predpovedat’ vysledok hospodarenia do buducnosti a pomocou
rychleho testu sme zhodnotili podobné podniky na Slovensku za rok 2020 s totoznym SK
NACE.

V kapitole diskusia sme vyjadrili svoj nazor na celkovy proces zberu tidajov a taktiez aj
niekol’ko navrhov, ktoré by mohli v buducnosti pomoct’ zjednodusit’ tento proces. V zavere

sme zhrnuli ciel’ diplomovej prace a opisali jej jednotlivé kapitoly.
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1 Co je Data mining v ac¢tovnictve?

Data mining vznikol z dvoj pojmov : ,data* ako vyhladavanie dblezitych informacii
Vv rozsiahlych databdzach a ,,mining* ako samotnd extrakcia horniny, ktort povazujeme za
cennu. (Jano$¢ova, 2016) Data mining je v principe zber tdajov z kazdého mozného zdroja
a snaha dostat’ z nich ¢o najviac.

V uctovnictve sa nachadza mnoho uctovnych zaznamov, ktoré generuju tdaje vo firme.
Dnes v 21. storo¢i nam technoldgia pomaha vytazit dané informécie z danych tudajov
pomocou softvérovych nastrojov v minulosti to boli zarezy na hlinenych tabulkach.
Pomocou tychto nastrojov sa l'udia rozhodovali na zéklade tidajov. Co platilo kedysi tak plati
aj teraz len mnozstvo udajov sa niekol’kokrat znasobilo.

Samotné nastroje nie st kI'i¢om ku najdeniu problému ale s ich pomocou mézeme robit’
lepsie informované rozhodnutia. V data miningu musime klast doraz na koncepty
a vlastnosti danych metdd a nie na mechanické kroky ako aplikovat’ vSetky rozne nastroje
na tazbu udajov. Napriek vSetkym moznym ladkadldm, ktoré ndm pocitaCové softvéry
poskytnu vzdy tu bude potreba niekoho aby urobil délezité rozhodnutie o tom, ako bude cely
proces prebichat’ a ktoré nastroje budu pouzité. (Kantardzic, M. 2011)

Ako najvicsie generatory udajov st uctovné doklady ,ktoré moézu obsahovat vyse
desiatky udajovych prvkov. Denne sa generuju terabajty tdajov v spolo¢nostiach nato aby
sme mohli extrahovat’ skryté tidaje z tychto udajov potrebujeme dataminingové techniky.
Organizacie si zacinajii uvedomovat’ az teraz dolezitost’ data miningu a aky to mdze mat’
vynos pre firmu v strategickom pldnovani.

Nastastie uctovnictvo nam pomaha v prvom kroku odcistit’ surové udaje a ich
organizovanie. Bezny priklad organizovania G¢tovnych dokladov vo firme si mozeme
predstavit’ uctovnika, ktory zadava prijaté faktury do uctovného softvéru. Prave tento softvér
nam pomaha si faktlry zoradit’ podl'a datumu dodania, sumy, dodéavatel’a, splatnosti a mnoho

rdznych parametrov.

1.1.1 Pojem Big Data

Je to koncept, ktory zahfnia vSetky nestruktirované udaje, ktoré denne vznikaju a je ich
problém spracovat beznymi metédami na spracovanie Udajov ako je typicky Excel
worksheet. Ako pri data miningu samotny pojem ,,Big Data“ ma niekol’ko definicii, ale skoro

vSetky definicie spominaju tri zakladné charakteristiky:
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e Mnozstvo (Volume) — vel’ky objem udajov, typicky zacinaju na desiatkach
terabytov a viac.

e Pestrost’ (Variety) — reprezentuje vSetky typy tidajovych formatov a ich
réznorodost’.

e Rychlost’ (Velocity) — rychlost” ako sa tdaje generuju.

LAk data spliiajii aspori dve z uvedenych charakteristik mézeme ich definovat ako Big

Data.“ (Suja,R.,2014,)

Obrazok ¢. 1 Charakterizacia Big Data podl'a mnozstva, rychlosti a pestrosti.

Structured &
Unstructured

Structured

Zettabytes Terabytes

Zdroj: Paul Zikopoulos, Chris Eaton, and IBM. 2011. Understanding Big Data:

Analytics for Enterprise Class Hadoop and Streaming Data

Mnozstvo dat, ktoré vytvarame, zachytavame, kopirujeme a konzumuje v dneSnej dobe
exploduje. .,V roku 2021 sa odhaduje, zZe sa tymto spésobom vytvorilo vyse 64 zettabytov
dat.”“ (Holst A., 2021) Kde jeden zettabyte predstavuje jeden trilion terabytov. V roku 2020
sme zaznamenali najvyssi narast udajov nez sa dalo predpovedat’, hlavnym dévodom bola
pandémia COVID-19, ked’Ze viac I'udi muselo pracovat a vzdelavat’ sa zdomu. Mierku

vel'kosti udajov si mozno predstavit porovnanim udajov tradi¢nej Statistickej analyzy, ktora
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ma maximalne 20 premennych a okolo 5000 zéznamov s databdzou Google, Amazonu alebo

obchodnych retazcov ako je Lidl, Tesco a Kaufland.

1.1.2 Ciele a vyzvy pri analyze Big Data

Analyza Big Data pomaha organizdciam , firmdm a Statnej sprave spracovat’ surové udaje
a pouzit’ ich na identifikovanie novych prilezitosti. Vedie to k vynosnej$§im obchodnym
tahom, efektivnej$im riadenim svojich zdrojov a $tastnej$im zakaznikom.(Davenport T.,
2013)

Analyza Big Data musi prekonat’ niektoré vyzvy, aby bola uspesna. Hlavnou vyzvou je
samotna vel'kost’ udajov, ktoré sa musia spracovat’. Vyzaduje si to silnti vypoctovu techniku
analyzovat’ také mnozstvo udajov. Nastastie vel'ké spolo¢nosti ako je Amazon a Google
pontikaju svoje cloudové servery na prendjom. Ako d’al§ia vyzva je pestrost’ tdajov, ked’ sa
udaje generuju moze sa vyskytnut’ vysoky Sum alebo falosné korelacie, ktoré sa musia

vycistit. VyZzaduje to vyvoj adaptivnych a robustnejsich algoritmov, aby ich zachytili.

1.2 PrehPad hibkovej analyzy idajov

V prvej kapitole sme si vysvetlili zjednodusenti definiciu, ¢o je hibkova analyza tidajov.
Pre podnik ako uctovnu jednotku potrebujeme presnejsie Specifikovat’ ako ziskat' tidaje a ¢o
je presnym cielom analyzy udajov. Kvoli tomu exituji rozne metddy analyz udajov pre
rozne subjekty od nadnarodnych spolocnosti az po fyzické osoby. Uzito¢nost metddy moze
zavisiet’ od roznych faktorov ako je vel’kost vzorky , tplnost’ tdajov alebo skreslenie vyberu
kvoli zaujatosti.

Podrl'a G. Shmueli a kolektivu (2017) ma hibkova analyza niekol’ko hlavnych principov:

- Klasifikacia adajov je pravdepodobne najpodstatnejSou formou analyzy tdajov aka
mozeme poznat’. Odberatel’ moze zaplatit’ alebo nezaplatit’ na ¢as. Dany tovar moze
byt na sklade alebo sa musi objednat’. Beznou ulohou pri data miningu je skimanie
udajov, ktoré nevieme zaradit’ alebo ich budeme vediet’ zaradit’ az v budtcnosti.
Podobné udaje, ktoré vieme zaradit’ sa pouzivaju na vyvoj pravidiel a spojeni, ktoré
sa potom aplikuju na nezname a nov¢ udaje.

- predpoved’ je podobna klasifikécii tdajov, ale pri predpovedi sa snazime odhadnut’
meratel'nu C¢iselni hodnotu ako napriklad sumu danej faktary, transakcie, a¢tovného

dokladu. Oproti klasifikécii kde zatried'ujeme udaje ako kupujtci a nekupujuci.
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- prieskum udajov sa zameriava na pochopenie ,,datasetu” a v akom kontexte sa
nachadzaju udaje. Sluzi hlavne na detekciu neobvyklych tdajov a vytvéranie
hypotéz. To zahfna pohl'ad na kazda variabilni samostatne, ako aj pohl’ad na vzt'ahy
medzi premennymi.

- asociacné pravidla sa mozu vyskytovat’ aj vo velkych databdzach poloziek nakupu
zakaznikov. Ako napriklad pri velkom nékupe sa analyzuje, ktora polozka sa spaja
najviac s ostatnou.

- Vvizualizacia adajov je prezentacia udajov v grafickom alebo obrazovom formate.
Pomaha nam pochopit’ tazké koncepty alebo identifikovat’ nové spojitosti a vzorce.
V pripade numerickych premennych pouzivame histogramy a boxploty, aby sme
mohli zistit' odl'ahlé hodnoty. Variabilné¢ hodnoty naprie¢ ¢asovou liniou moézeme

zorganizovat’ do ¢iarového grafu aby sme zistili pokles alebo narast za dané obdobie.

Ak pozname tieto zakladné principy hibkovej analyzy udajov mozeme uviest’ vieobecny
zoznam krokov, ktorymi by sme sa mali viest’ ak by sme vykonavali Data mining. Prvym
krokom je pochopenie zmyslu data miningového projektu. Mali by sme sa pytat’ otazky typu.
Kto bude zainteresovana strana? Ako pouziju vysledky analyzy? Koho mézu ovplyvnit
vysledky? Bude sa analyza opakovat alebo sa bude konat jednorazovo? Nespravne
zodpovedanie tychto otazok moze skreslit’ vysledok daného projektu. Druhym krokom je
ziskanie datasetu alebo databazy. Pre G¢tovnictvo je najddlezitej$im zdrojom tidajov hlavna
kniha, ktord obsahuje uCtovné zaznamy danej firmy. Tretim krokom je Cistenie a predbezné
spracovanie udajov. Tento krok zahfhia kontrolu, Ze daje, ktoré sme dostali si spravne
a aktualne. Pripadne zistenie chybajucich udajov ako pri nich postupovat’. Stvrtym krokom
je urcenie ulohy data miningu. Tento krok je konkretizacia vS§eobecného problému na data
miningovl tlohu. Méze to byt predpoved’ vynosov na nasledujuci kvartal alebo zoskupenie
vSetkych dodavatel'ov podl'a poctu objednavok. Piaty krok je vizualizacia a prezentovanie
vysledkov. V tomto kroku sa snazime prezentovat’ nase objavy a vysledky zainteresovanym
stranam. Hlavné pomdcky v tomto kroku st grafy a tabul’ky, ktoré pomdzu ndm aj inym
stranam pochopit’ komplexnejsie koncepty, ktoré vyplyvaji z vysledkov analyzy. Siestym

a poslednym krokom je realizdcia zmien na zéklade vysledkov z hibkovej analyzy udajov.
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1.2.1 Zakladné techniky data miningu

Data mining je zdihavy proces analyzy tdajov akvéli tomu vznikli techniky na
efektivnejSie spracovanie udajov a aby sme z nich vedeli vyvodit zavery. NajéastejSie
pouzivané techniky st sledovanie vzorov, zdruzenie , detekcia odlahlych hodnot,

zhlukovanie, regresia a predikcia.

Sledovanie vzorov

Tato technika data miningu spociva v zobrazeni vzorov alebo opakovani. Zvyc€ajne sa
jedna o rozpoznanie urcitej odchylky, ktora sa vyskytuje v pravidelnych intervaloch. Taktiez
sa mdze nazyvat’ ako sekvencnd analyza ,ktord analyzuje udaje s Casovou osou. Takyto typ
udajov sa najCastejSie vyskytuje vo firmach so sezénnostou ako napriklad lyziarske
strediska.
ZdruZenie

ZdruZenie alebo asociacia suvisi so sledovanim vzorov ale je SpecifickejSia na zavislé
premenné. V tomto pripade sa hladaju konkrétne udalosti alebo atributy, ktoré koreluju
s inou udalost'ou alebo atributom. To je zvycajne to ¢o internetové obchody ponukaji ako
sekciu ,,I'udia tiez kapili*“ vacSinou sa jedna o komplementarne produkty alebo sluzby.
Detekcia odPahlych hodnot

V mnohych pripadoch jednoduché rozpoznanie vzorov nepostaci na pochopenie celej
vzorky udajov. Musia sa odhalit’ a eliminovat’ anomalie a odl'ahlé hodnoty, ktoré skresl'ujti
celi vzorku tdajov. Anomalia mdze nastat’ aj v predaji ked” odhadnutie demografie
zakaznikov moze skomplikovat’ ndhodny a jedine¢ny jav.
Zhlukovanie

Zhlukovanie (Clustering) je podobné klasifikacii, ale zhlukovanie zoskupuje udaje na
zéklade ich podobnosti. Udaje v tej istej skupine (klastri) st podobnejsie medzi sebou nez

medzi ostatnymi tidajmi V ostatnych skupinach.
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Regresny model

Regresia je pouzivana predovsetkym ako forma pldnovania a modelovania. Zakladnou
myslienkou je vypracovat linearnu alebo nelinedrnu funkciu, ktora vysvetluje vztah medzi
Gdajmi. Standardna odchylka je najéastej$im pouzivanym kritériom optimalizacie. Ako
dobre regresny model opisuje tidaje a ako vel'mi sa 1isi od skuto¢nych hodnét. Vo finanénej
analyze sa vyuziva hlavne pojem analyza ex post.

y=fkxa)

Predikcia

Je jednou s najdolezitejSich technik data miningu. Analyzuje terajSie aj historické udaje
na vytvorenie predikcii ako sa budu v buducnosti vyvijat. Vo vécésine pripadov zistenie
historickych trendov niekedy staci na vytvorenie jednoduchého odhadu, ¢o sa moze stat’

V buducnosti. (Alton L., 2017)

1.3 Zdroj udajov v uctovnictve

Medzi najddlezitejSie zdroje udajov pre akukol'vek analyzu v Gétovnej jednotke je
uctovna zavierka. Zostavuju ju jedine subjekty, ktoré st uctovnymi jednotkami. Zachytava
vysledky podniku, ktoré st podklady hlavne pre finan¢na analyzu a vypocet finanénych
ukazovatelov. Finanéna analyza je stcastou hibkovej analyzy tdajov, ktora sa sustred’uje
predovietkym na finanéné tidaje. UStovna zavierka sa sklada z troch ¢asti: stvahy, vykazu
ziskov a strat a poznamok. Podl'a Hornera, D. (2017) vykaz ziskov a strat, ktory je spolo¢ne
so suvahou sucastou uctovnej zavierky, posudzuje vykonnost’ podniku za dané Casové
obdobie, obvykle jeden rok. Naopak, stvaha sa zameriava na podnikanie v konkrétnom

¢asovom obdobi.
1.3.1 Swvaha

Matiskova, D. a Sebej P. (2012) uvadzaja, Ze siivaha je vykaz poskytujuci informécie o
podnikovom majetku a finanénych zdrojoch jeho krytia. Majetok podniku reprezentuju v
suvahe jeho aktiva, finan¢né zdroje su jeho pasiva. Aktiva a pasiva sa Clenia a ich Struktura

je zékladom formulovania r6znych zaverov o stave podnikovych financii.
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Tabul'ka ¢. 1 Zjednodusena Struktira stivahy

Strana aktiv Stvaha k .... Strana
pasiv
A. NeobeZny majetok A. Vlastné imanie

Dlhodoby nehmotny majetok Zakladne imanie

Dlhodoby hmotny majetok Kapitélové fondy

Dlhodoby finan¢ny majetok Fondy zo zisku

Nerozdeleny VH z min. rokov
VH za uctovné obdobie po zdaneni

B. ObeZny majetok B. Zavazky
Zasoby Rezervy
Dlhodobé pohl'adavky Dlhodobé¢ zavizky
Kratkodobé pohladavky Kratkodobé zavizky
Finan¢né Gcty Kratkodobé finan¢né vypomoci
Bankové uvery a vypomoci
C. Casové rozliSenie C. Casové rozliienie
Spolu Majetok Spolu Vlastné imanie a zavizky

Zdroj: Mazikova,2006, s.28

Stvaha je vykaz, aky druh majetku i¢tovna jednotka vlastni a aké zdroje majetku uctovna
jednotka vyuziva na jeho financovanie v petlaznych jednotkach. V stivahe plati bilan¢na
rovnica, to znamend, Ze majetok sa rovna zdrojom. V praxi sa vyuzivaji dve formy stivahy
a to je horizontalna a vertikalna. Castejsie vyuzivana forma stivahy je horizontalna a ma tvar

pismena T ako je zobrazena v tabul’ke ¢.1.

1.3.2 Vykaz ziskov a strat

Uttovna jednotka ma pri svojej ekonomickej Cinnosti vstupy a vystupy, pricom
prevladajucu Cast’ vstupov reprezentuju naklady a pri vystupoch su to vynosy, rozdiel medzi
nimi nazyvame vysledok hospodarenia.

Slosar a kolektiv (2012) uvadzaju, Ze vysledok hospodarenia je vysledok dosiahnuty za
urité obdobie. Na analyzu vysledku hospodarenia a jeho tspesnosti pouzivame
transformacny proces podniku. Jeho cielom je zhodnotit’ vstupy a vystupy. Vysledok
hospodarenia zistime diferenciou vynosov a ndkladov podniku, pomenuvany ako
vysledkovy pristup, alebo diferenciou majetku, zdvizkov a prislusnej ¢asti vlastného imania,

takzvany suvahovy pristup.
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V Slovenskej republike vysledok hospodarenia je stupiiovito usporiadany. To ma za

nasledok ,ze néklady, vynosy a vysledok hospodarenia sa diferencuji za hospodarsku

¢innost’ a financnu ¢innost’ podniku (Kotuli¢, R. — Kiraly, P.- Rajcaniova, M.,2018)

Vysledok hospodarenia moze by zisk alebo strata v pripade:

a. ak su vynosy vyssie ako néklady, vtedy sa vysledok hospodarenia rovna zisku,

b. ak su vynosy nizsie ako naklady, vtedy sa vysledok hospodarenia rovna strate.

Tabul'ka ¢. 2 ZjednoduSena Struktura vykazu ziskov a strat

\Vynosy z hospodarskej ¢innosti

Trzby z predaja tovaru

Trzby z predaja vlastnych vyrobkov

Trzby z predaja sluzieb

Zmeny stavu vnutroorganizacnych zasob

IAktivacia

Trzby z predaja dlhodobého majetku a Vysledok
materialu hospodarenia
INaklady na hospodarsku ¢innost’ z
Naklady na obstaranie predaného tovaru  (hospodarske;j
Spotreba materidlu, energie ¢innosti
Opravné polozky k zdsobam

" Sluzby
Osobné naklady
Dane a poplatky
Odpisy
\Vynosy z finan¢nej ¢innosti
Trzby z predaja cennych papierov
a podielov

+ IVynosy z dlhodobého finan¢ného majetku
\Vynosy z kratkodobého finan¢ného
majetku Vysledok
\Vynosové tiroky hospodarenia
Kurzové zisky zZ finanénej
INaklady na finan¢nu ¢innost’ ¢innosti

Predané cenné papiere a podiely

Naklady na kratkodoby finanény majetok

Opravné polozky k finanénému majetku

INéakladové troky

Kurzové straty

Vysledok
hospodarenia za
uctovné obdobie

pred zdanenim

- [Dai z prijmov

Vysledok

hospodarenia za
uctovné obdobie

po zdaneni

Zdroj: spracované podl'a Kotuli¢, R. — Kirdly, P.- Rajcaniova, M. (2018,s.37)

Vykaz ziskov a strat umoziiuje analyzovat’ Cinitele, ktoré determinovali tvorbu vysledku

hospodarenia a ma preto pre finan¢nu analyzu zna¢ny vyznam. Informécie vo vykaze ziskov

a strat su tokové (kumulované).
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,, Ireba si na to davat pozor najmd v pripadoch, kedy vypracovavame pomerové financné
ukazovatele kombindciou udajov suvahovych (statickych) a vysledkovych (tokovych), za
rozne dlhé obdobia napriklad za cely rok 2020 a prvy polrok 2021. Bez uprav by tieto
ukazovatele neboli porovnatelné. “ (Matiskova, D. a Sebej P., 2012)

Vynosy a ndklady by mali byt’ vykazané tak, aby poskytovali relevantné informacie pre
zainteresované strany ekonomickych informécii. Je potrebné rozélenit’ jednotlivé vynosy
a naklady, ktoré patria pod beznt ¢innost’ i¢tovnej jednotky a tie, ktoré patria pod finan¢na
¢innost’ uctovnej jednotky. Na zaklade potrieb prijimania ekonomickych informécii sa

celkovy vysledok hospodarenia sklada z: (SLOSAROVA a kol., 2009 )

a. vysledok hospodarenia z hospodarskej ¢innosti, ktory je vysledkom vsetkych
beznych transakcii uctovnej jednotky. Vypocita sa ako rozdiel vynosov
uctovanych v uctovnych skupinach od 60 apo 65 anakladov uctovanych
v skupinach 50 az 55.

b. vysledok hospodarenia z finan¢nej ¢innosti, ktory je vysledkom vsetkych
transakcii financnej povahy. Vypocita sa ako rozdiel vynosov uctovanych

Vv uctovnej skupine 66 a ndkladov uctovanych v uctovnej skupine 56.
1.3.3 Poznamky

Poznamky uétovnej zavierky su dalSou sucastou ultovnej zavierky. Dopliaju
a vysvetl'uje udaje uvedené v stivahe a vo vykaze ziskov a strat. V poznamkach sa taktieZ
nachadzaja udaje, ktoré v stivahe ani vo vykaze ziskov a strat nendjdeme. S vynimkou tychto
dopliiujacich informacii zahffiaji poznamky aj informacie o uctovnych metddach a
uctovnych zasadach uplatiovanych uctovnou jednotkou. Zainteresované strany
ekonomickych informacii povazuji poznamky za vyznamny zdroj informacii, ktory
dokladnejSie objasnuje jednotlivé udaje vykazané v stvahe a vo vykaze ziskov a strat
uctovnej jednotky. Tym padom moézu rdézne zainteresované strany vykonavat relevantnejsie
rozhodnutia. (Slosarova- Blahusiakova, 2017)

Forma poznamok nie je stanovena zdkonom ani opatrenim a je na uctovnej jednotke aka
formu pouzije na prezentovanie jednotlivych udajov. Pozndmky ako vykaz su
problematickejSie na vykonavanie data miningu kvoli ich neStrukturovanej forme
a nepredvidatelnosti udajov. Kazda uctovna jednotka moze mat’ iny rozsah a podrobnost’
poznamok ale plati, ze mikro uctovné jednotky prezentuju v poznamkach menej detailné
informacie oproti malym a vel’kym uctovnym jednotkdm. Pozndmky Spéjaju nefinancny typ

udajov a finan¢ny typ udajov do jedné¢ho formatu. Kvoli tejto komplexnosti je potrebny
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zvySeny dozor nad data miningovym procesom. Existuju data miningové techniky ako je
text mining, ktory sa mdze pouzit' na poznamky ale nie je zarucené, ze vysledok bude

pouzitel'ny v analyze ked’ze kontext informacii je dolezity.

1.3.4 Prehlad peniaznych tokov

Prehl'ad penaznych tokov (statement of cash flow) a prehl'ad o pohybe vlastného imania
zostavuju vel'ké uctovné jednotky a subjekty verejného zaujmu. Prehl'ad o pohybe vlastného
imania a prehl’ad pefiaznych tokov je na Slovensku su¢ast poznamok. (Slosarova, A. et al.
2016)

Prehl'ad penaznych tokov poskytuje informacie o pohybe azmene penaznych
prostriedkov uétovnej jednotky, to znamena, ze pefiazné jednotky prechadzaji cyklom, ¢im
menia svoju formu z jednej na druhd. Uétovna jednotka vynalozi pehazné prostriedky
napriklad na ziskanie nového stroja, ktory zvysi produkciu vyrobkov a potom predanim
danych vyrobkov ziska penazné prostriedky, ktoré méze znova pouzit. Vsetky uctovné
jednotky potrebuji mat’ k dispozicii petiazné prostriedky, aby mohli na¢as uhradzat’ svoje
zavizky a vykonavat svoju &innost’. (Slosarova, 2014)

Uétovné jednotky si mozu vybrat’ medzi dvoma spdsobmi ako vykazat' vykaz pefiaznych
tokov. Existuje priama metdda a nepriama metdda vykazania penaznych tokov. Priama
metdda ma svoje vyhody hlave u Zivnostnikov a mikro G¢tovnych jednotkéach, ktory nemaj
vysoky pocet pohybov penaznych prostriedkov. Hlavnym dovodom je ¢asova naroc¢nost’
tejto metody kvoli analyze kazdého petiazného prijmu a vydavku na Uctoch penaznych
prostriedkov. Priama metdda je menej Gi¢inna v malych a vo vel’kych uctovnych jednotkach,
prave kvoli tomu sa vytvorila modifikovana priama metoda. Jej podstata je uprava tidajov
vo vykaze ziskov astrat, ktoré sa tykaji prevadzkovej Cinnosti azarovenl vylicenie
nepenaznych poloziek atych, ktoré stvisia s investicnou alebo finan¢nou c¢innostou.
(Slosarova- Blahusiakova, 2017)

Pri nepriamej metéde vykazovania peilaznych tokov sa vychddza z vysledku
hospodarenia pred zdanenim danou z prijmov. Vysledok hospodarenia sa nasledne upravuje
0 vplyv nepeniaznych poloziek a0 vplyv zmien stavu zasob, pohladavok, zavizkov
z prevadzkovej Cinnosti a ostatnych poloziek, ktoré st petlaznymi tokmi z investinej
¢innosti alebo finan¢nej ¢innosti. Pod nepeniaznymi polozkami chapeme polozky, ktoré maja

vplyv na vysledok hospodarenia ale nezapri¢ifiuji pohyb penaznych prostriedkov ako
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napriklad opravné polozky, odpisy dlhodobého majetku a rezervy. (https://new.kros.sk/wp-
content/uploads/2018/12/Cash_flow.pdf , 2018)

Vo vykaze ziskov astrat sa polozky cClenia podla charakteru a hlavné Clenenia su:
penazné toky z prevadzkovej Cinnosti, investi¢nej Cinnosti a finan¢nej Cinnosti. Tuto
charakterizaciu mozeme vidiet' v tabul’ke €. 3.

Tabul'ka ¢. 3 Zakladna Struktara vykazu penaznych tokov

Bezné uctovné | Predchadzajtce

Obsah polozky obdobie | Gigtovné obdobie

Penazné toky z prevadzkovej ¢innosti
Vysledok hospodéarenia zbeznej cCinnosti pred
zdanenim dafou z prijmov
Nepenazné  operacie  ovplyvilujuce  vysledok
hospodarenia
Vplyv zmien pracovného kapitalu
Vydavky na dai z prijmov
A. Cisté peiiaZné toKky z prevadzkovej ¢innosti
Penazné toky z investi¢nej Cinnosti
Prijmy
Vydavky
B. Cisté peiiaZné toky z investi¢nej ¢innosti
Penazné toky z finan¢nej ¢innosti
Prijmy
Vydavky
C. Cisté peiiazné toky z finan¢nej Einnosti
D. Cisté zvySenie alebo zniZenie peliaZnych
prostriedkov (A + B +C)
E. Stav penazinych prostriedkov a penaZnych
ekvivalentov na zaciatku uétovného obdobia
Zdroj: Oresky (2017). Finan¢na a ekonomicka analyza obchodného podniku.

Penazné toky z prevadzkovej ¢innosti sa tykaju peniaznych tokov stvisiacich s hlavnym
predmetom cinnosti G¢tovnej jednotky ako je napriklad prijem z predaja vyrobkov alebo
sluzieb, mzdové vydavky, vydavky na ostatné sluzby suvisiace s hlavnou c¢innost'ou
a podobne. Penazné toky zinvesti¢nej Cinnosti sa tykaju penaznych tokov suvisiacich
S obstaravanim a vyradenim dlhodobého majetku, ktory zaroven nepatri medzi finan¢né
ekvivalenty. Zarad'ujeme sem prijem zpredaja dlhodobého majetku aj vydavky na
obstaranie dlhodobého majetku. Peniazné toky z financ¢nej Cinnosti sa tykaju penaznych

tokov suvisiacich s ¢innostami, ktoré vysledky zapri€iituji zmeny v Strukture vlastného

vvvvv
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1.4 Softvér pouzivany pri analyze uctovnych udajov

Udaje su zakladnym kamefiom rozumnych rozhodnuti v dne$nom svete a spolocnosti
musia vyuzivat' vhodné data miningové nastroje na rychle objavovanie trendov z danych
udajov. Spolo¢nosti mo6zu vyuzivat analytické modely poskytované data miningovymi
aplikaciami na ziskanie prehl'adov z vel'kého mnozstva udajov o zédkaznikoch a nasledne
predpovedat’ ich spravanie. Spolo¢nosti navySe vyuzivaji data miningové nastroje a ich
analytické know-how na rieSenie zlozitych problémov, cenovych produktov a sluZzieb,
efektivnejSie objavovat’ konkuren¢né stratégie, rozvijat’ interven¢né stratégie, predvidat’
potencidlne problémy, identifikovat' trhové rizika, rozvijat' cielenejSie marketingové
kampane a zlepSovat’ vztahy so zdkaznikmi. Exituju desiatky softvérov na spracovavanie
idajov a vi¢§ina znich musi spifiat zakladné kritéria. Softvér musi vediet' spracovat
aulozit udaje. Jedno z najhlavnejSich kritérii data miningu je extrahovat, nadcitat,
transformovat’ a manazovat’ Udaje Vv databazach. Integrované modelovanie tudajov ako
napriklad zhlukovanie, ndjdenie anomadlii, regresia, klasifikdcia apod. Softvér musi
obsahovat’ funkciu vizualizdcie Udajov na vytvéaranie reportov a dashboardov. Taktiez
softvér musi fungovat’ na najpopularnejSich operaénych systémoch ako je Windows, Mac

OS alebo Linux. (Top data mining software, 2020)

1.41 Vyufitie softvéru IBM SPSS Modeler

Pokial’ ide o velké podniky, IBM je velkym menom v udajovom priestore. Vyborne
kombinuje s popredné technologie na implementaciu robustného celopodnikového riesenia.
IBM SPSS Modeller je riesenie pre data science a machine learning, ktoré pomaha skratit’
¢as tym, ze urychluje prevadzkové ulohy pre vedcov tudajov. Softvér sa pouziva voO
vyznamnych podnikoch na pripravu udajov, zistovanie, prediktivnu analyzu, spravu
modelov aich implementaciu. Tento nastroj pomaha organizaciam vyuzivat ich udajové
aktiva . Jednou z vyhod $pecidlneho softvéru je jeho schopnost’ splnit’ robustné poziadavky
na riadenie a bezpecnost’ organizacie na podnikovej irovni, ¢o sa odraza v kazdom néstroji,
ktory IBM ponuka v oblasti data miningu. Autori Tilo Wendler a Séren Grottrup (2021)

uvadzaji niekol’ko vyhod a nevyhod pouzivania IBM SPPS modeleru:
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Vyhody

Modeler podporuje tdajova analyzu aj proces vytvarania modelov s jeho pristupnym
dizajnom (graphical user interface). Vytvorenie streamu umoziuje pouzivatelom velmi
efektivne modelovat’ a implementovat’ niekol’ko krokov potrebnych na transformaciu
udajov, analyzu a zostavenie modelu. Vysledok je ve'mi zrozumitelny, dokonca aj d’alsi
Statistici, ktori nie s zapojeni do procesu, moézu danym modelom I'ahko pochopit’. Modeler
dokaze spracovavat vysoké mnozstvo tdajov aj na pomalSich pocitacoch kvdli jeho
optimalizacii. Modeler pontka prepojenie so Statistickymi programovacimi jazykmi ako je
R a python. Pre uzivatel'ov, ktorym vyhovuje funkcionalita tychto jazykov maji moznost’
ich zakomponovat priamo do streamov.
Nevyhody

Potenciondlnym rizikom je, Ze zlozité Statistické metddy mozu byt pouzité v pripadoch,
ked’ Gdaje nespiiaju vietky potrebné predpoklady a tak moze dochadzat’ k nepresnostiam.
Modeler sa zameriava na spracovanie vel’kych suborov udajov vel'mi efektivnym spdsobom,
ale neposkytuje tol’ko podrobnych informéacii alebo Statistik o kvalite idajov a vyvinutych
modeloch. Tento fakt ostava na tom kto vyvinul dany model.

Celkovo vzaté, IBM SPSS Modeler, ako kazd4 ind aplikacia, ma svoje vyhody a
nevyhody. Pouzivatelia moézu analyzovat’ obrovské subory tudajov velmi efektivnym
sposobom. IBM SPSS Modeler je vSak opravnene jednou z poprednych aplikacii na data

mining na trhu.

1.4.2 Vyuzitie softvéru Sas Enterprise Miner

Ako druhy softvér na porovnanie je od spolo¢nosti SAS Institute. Ich data minigovy
nastroj sa nazyva SAS Enterprise Miner. Podobne ako softvér SPSS Modeler od IBM ma
uzivatel'ské rozhranie (Graphical user interface), vd’aka ktorému je jednoduché vykonavat’
analyzu udajov. SAS Enterprise miner ma systém hodnotenia modelov v kazdom, kroku jeho
tvorby. Kvoli tomu dokaZzeme rychlejsie identifikovat’ problémy s modelom v danom kroku
¢o dokaze usetrit’ velké mnozstvo casu. (https://www.sas.com/sk_sk/software/enterprise-
miner.html, 2021)

Obidva softvéri maja svoje vyhody a nevyhody pre Specifické data miningové ulohy.
Celkové zékladné funkcie maju podobné Je hlavne na danej tictovnej jednotke, ktory softvér

je lepsia volba.
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1.4.3 Vyutzitie softvéru Microsoft PowerBI

Ako posledny softvér na porovnanie je od spolo¢nosti Microsoft s nazvom PowerBIL.
V jeho ndzve ma skratku ¢o v preklade znamend podnikové inteligencia. Bol vytvoreny na
analyzu a vizualizaciu surovych udajov a zdielanie Statistik. Dokdze konvertovat’ tdaje
z roznych zdrojov a z nich dokdze vytvorit’ interaktivne reporty. Tento softvér ma velka
vyhodu pretoze ¢ast' zneho je zabudovana v Exceli. Zndmy ako PowerQuery dokaze
upravovat’ velké mnozstvo udajov z extern¢ho zdroja a vlozit’ ho do Excelu vel'mi rychlo
a efektivne. Vyhoda PowerBI pre spolo¢nosti oproti ostatnym softvérom je celkova
integracia s ostatnymi balikmi od Microsoftu a ich celkovy ekosystém. Zaroven ak podnik

pouziva licenciu od Microsoftu méa automaticky pristup aj ku PowerBI.

1.5 Financ¢né a nefinan¢né udaje

V poslednych rokoch sa hibkova analyza udajov sustred’uje na komplexnejsie problémy.
Modely, ktoré stale funguju nezahfiiaji kompletny obraz spolo¢nosti a zameriavaju sa
vd¢Sinou na kvantitativne finanéné udaje kvoli ich TlahSej spracovatelnosti. Pre
konkurencieschopné spolo¢nosti samotné financné tidaje nestacia. Nefinanéné udaje sa lisia
a su pre kazdu spolo¢nost’ Specifické ale spolo¢nu charakteristiku, ktori maju nefinanéné

udaje s, Ze za urcité obdobie ukazu svoj efekt na vykaz ziskov a strat.

Obrazok ¢. 2 Priklad na prepojenost finanénych anefinanénych udajov

Products /

Activities Air Emission €O, . Climate change ’ Weather change
CLWITIES

Hurricames up Insurance costs up Impact
S5ea levels up Impairment loss up PfL& BSS

Zdroj : European Reporting Lab. 2021. Interconnection between financial and non-
financial information.
https://www.efrag.org/Assets/Download?assetUrI=%2Fsites%2Fwebpublishing%2FSiteAs
sets%2FEFRAG%2520PTF-NFRS_A4 FINAL.pdf
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Z obrazku ¢. 2 moézeme vidiet’ prepojenost’, nefinanénych tidajov ako st napriklad emisie,
ktoré uctovna jednotka vyprodukuje pri vykonavani svojej podnikatel'skej ¢innosti. Tieto
¢innosti, ktoré by finan¢né udaje nezachytili mozu ovplyvnit vysledok hospodarenia
nepriamo cez zvysenie nakladov ostatnych poloziek.

., Zmeny klimy ainé vplyvy Zivotného prostredia alebo spolocnosti zachytava IFRS
V pravidlach vykazovania, ocenovania a zverejnovania ak je z vplyv vonkajsi. “ (European
Reporting Lab, 2021,5.12)

The Modern Finance Forum (2016) uvadza, ze nefinan¢né udaje zlepSuja vidite'nost’
a doveru podniku. Okrem toho je vylepSena predvidavost’ spolo¢nosti na buduce zmeny.
Finané¢ni analytici, ktori vyuzivaju lepSie nefinanéné udaje maji viac dvojnasobne lepsie
progndzy za 12 mesacné Casové obdobie v porovnani stymi, ktori nefinanéné udaje
nevyuzivaju. Zber nefinan¢nych tdajov aich analyza data miningovymi metoédami
a nastrojmi dava spolo¢nostiam konkurencnu vyhodu. Efektivne vyuzivanie nefinancnych
ukazovatelov si vyzaduje jasné pochopenie najlepSich metrik pre podnikanie. Existuju
zasadné rozdiely medzi vykazovanim finanénych a nefinanénych tdajov. Pri vykazovani
finanénych dajov sa ich uzivatelia hlavne zameriavaju na vykonnost podniku oproti
pouzivatel'om, ktory maji zaujem 0 dopad podniku na spolo¢nost’ alebo jeho ekologické
zatazenie. Vykazovanie finan¢nych tdajov sa spravidla viaze na ¢asové obdobie jedného
roka oproti nefinan¢nému vykazovaniu, ktoré moéze mat’ spravidla dlhodobejSie ¢asové
obdobie. Cielom finanéného vykazovania je vykazat' polozku peniaznou jednotkou na
rozdiel nefinan¢ného vykazovania, kde mozu prevladat rozne hodnoty, kvoli vysokej

neistote. (European Reporting Lab, 2021)

1.5.1 Finan¢na analyza Gctovnych vykazov

Na spracovanie Udajov z G¢tovnictva sme si vybrali niektoré vybrané ukazovatele na
zistenie a porovnanie zdravia daného podniku v odvetvi. V tabulke ¢. 4 sme znazornili
vSetky vybrané ukazovatele aich vzorce vypoétu. Podla Oreského (2017), vybrané
ukazovatele aktivity umoznuju vyjadrit’ a kvantifikovat’, ako ti€¢inne spolo¢nost’ vyuziva svoj
majetok. Doba inkasa pohl'adavok vyjadruje v priemere za kol'ko dni trva od naroku na
platbu inkaso platby. Cim je tento ukazovatel’ niZ$i, to znamena doba inkasa je kratsia, a tym
menej zdrojov na financovanie pohl'adavok podnik potrebuje a naopak, pri prediZeni doby

inkasa potreba zdrojov narasta. Doba splatnosti zavazkov vyjadruje v priemere za kol'’ko dni

trva thrada zédviazku od momentu od jeho vzniku. Ukazovatel’ doby obratu aktiv vyjadruje
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za kol’ko dni sa aktiva obratia za rok a obrat aktiv vyjadruje, kol’ko penaznych jednotiek
vyprodukovala jedna penazna jednotka aktiv.

Ukazovatele zadlzenosti vyjadruji do akej miery podnik vyuziva cudzi kapital.
Ukazovatel' stupeii samofinancovania predstavuje vysku celkovych aktiv, ktord je
financovana majitelmi podniku z vlastného imania. Takto vyjadruje ochotu vlastnikov sa
podiel'at’ na financovani majetku podniku. Ukazovatel stupeit zadlzenosti vyjadruje
percentualny podiel vyuzitia cudzieho kapitalu v podniku. Ukazovatel' platobne;j
neschopnosti ma rozli¢nt interpretaciu. Ak podnik nie je schopny uhradzat’ svoje zavézky,
tak z ukazovatela moze vyplynat' charakter jeho neschopnosti. Ak vysledok pomeru
kratkodobych zaviazkov a kratkodobych pohladavok je véaési ako jeden ide o primarnu
platobnii neschopnost’ a ked” je vysledok mens$i ako jedna ide 0 sekundarnu platobnu
neschopnost’. Ukazovatel' krytie dlhodobého majetku alebo stupeit podkapitalizovania
predstavuje podiel vlastnikov a veritel'ov na financovani. Hodnota tohto ukazovatel’a by sa
mala pohybovat’ okolo 100 % inak by to znamenalo nedostatok kapitalu a nizky podiel
vlastnych zdrojov. Charakterizuje podnikatel'ské riziko aby vlastnici vkladali v rovnakom

rozmere ako investori.

Tabul’ka ¢. 4 Vybrané pomerové finan¢né ukazovatele

Ukazovatel’ Nazov Vzorec
Doba inkasa pohl'adavok (Pohladavky * 360)/Trzby
Aktivity Doba splatnosti zaviazkov | (Zavazky * 360)/ Trzby
Doba obratu aktiv (Aktiva * 360)/ Trzby
Obrat aktiv Trzby/Aktiva
Stupeni samofinancovania Vla‘s‘qu kapitdl/Celkovy
kapital
Stupeni zadlZenosti Cud‘Z}’ kapitdl/Celkovy
kapital
ZadlZenosti Kratkodobé
Platobné neschopnost’ zavazky/Kratkodobé
pohladavky
Krytie dlhodobého majetku E}g}gtdo"fe zdroje/Dlhodoby
Rentabilita aktiv(ROA) Zisk/Aktiva
Rentabilita kapitalu(ROT) lg‘silt‘;l““’k)/ Celkovy
Rentability e ; P
Rentabilita vlastného Zisk/Vlastny kapital
kapitalu (ROE)
Rentabilita Trzieb Zisk/Trzby

Zdroj: Vlastné spracovanie podla Fetisovova, 2009
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Ukazovatel rentability aktiv definuje zhodnotenie celkovych aktiv podniku je taktiez
sthrnnym meradlom efektivnosti podniku. Rentabilita vlastného kapitalu alebo imania
suvisi s vynosnostou vlastného imania. Zmena ukazovatela sa moze zvysovat’ ale aj
znizovat’ so zvySovanim zadlzenosti podniku. Rentabilita trzieb taktiez ozna¢ovana ako

ziskova marza vyjadruje kol'ko percent z trzieb tvori Cisty zisk.

1.5.2 Krali¢kov rychly test

Rychly test bol v roku 1990 Petrom Kralickom navrhnuty ako spdsob bodového
hodnotenia. Dokaze relativne rychlo vyhodnotit’ a analyzovat’ dant firmu s nadpriemernou
presnost'ou. Tento test sme pouzili na hodnotenie konkrétneho podniku od jeho zalozenia.
Nésledne sme vypracovali hodnotenia pre kazdy podnik vramci ekonomickej Cinnosti
podniku podl'a SK NACE. Tymto sposobom mdzeme vyhodnotit’ relativne zdravie podniku
oproti jeho konkurencii. Ide o postup hodnotenia, ktory poziva Styri hlavné finanéné
ukazovatele ako je koeficient samofinancovania, doba splacania dlhu z penaznych tokov ,

penazné toky v % trzieb a rentabilita celkového kapitalu.

Koeficient samofinancovania :

Vlastny kapital 00
Celkovy kapital

Doba splacania dlhu z Penaznych tokov:

Cudzie zdroje—obeiné aktiva __ Cudzie zdroje—obeiné aktiva

Penazné toky - Zisk po zdaneni+odpisy

Penazné toky v % trzieb:
Penazné toky
——F x 100
Triby
Rentabilita celkového kapitalu:

Zisk po zdaneni

100

Spolu Vlastné imanie a zavazky

Podr'a Kralicek P. (1993) koeficient samofinancovania objastiuje kapitalovua silu podniku
a jeho dlhodobu finanénu stabilitu. Ukazovatel' doba splacania dlhu z penaznych tokov
predstavuje za ako dlho je podnik schopny uhradit’ svoje zavizky z penaznych tokov.
Ukazovatele ako je percentualny podiel z penaznych tokov na trzbach a rentabilita

celkového kapitalu hovoria o celkovej vynosnosti podniku. Ich prednostou je, Ze st
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nepodliehajiuce rusivym vplyvom a zobrazuju celt kapacitu Gétovnych vykazov ako je

suvaha, vykazu ziskov a strat, aprehlad penaznych tokov. Kazdému z uvedenych

ukazovatel'ov sa podla jeho tirovne priradia body podl’a bodovej stupnice, s¢itaju sa a podnik

moze ziskat’ celkovo $tyri az dvadsat’ bodov ako je znazornené na tabul’ke €. 5.

Tabul'ka €. 5 Stupnica hodnotenia rychleho testu

Stupnica hodnotenia

Ukazovatel Velmi dobry | Dobry | Stredny Zly Insolventny
Koeficient >30% | >20% | >10% | <10% | Zaporny
samofinancovania
Doba splacania dlhu <3r. <5T. <12r, >12r, >30r.

.~ 0
PefiaZné toky v % >10% | >8% | >5% | <5% | Zaporny
trzieb
Ren.tszlhta celkového > 15 04 > 12 % > 804 <80 Zaporny
kapitalu
Body 1 2 3 4 5

Zdroj: Vlastné spracovanie podla Zalai , K. akol.: Finan¢no-ekonomickéd analyza

podniku, s.79

Cim je bodové hodnotenie niZsie, tym je ekonomicka situacia podniku pozitivnejsia a

naopak. Cim je pocet bodov vicsi, tym je situdcia horSia, ¢o sa prejavi aj v horSich

vyhliadkach do buducnosti. Vysledna hodnota sa urc¢i ako aritmeticky priemer Styroch

ukazovatelov.
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2 Ciel’ a metodika prace

Hlavnym cielom tejto prace je zhodnotenie konkrétneho podniku a porovnanie jeho
vysledkov s odvetvim pomocou nastrojov od spolo¢nosti IBM a Microsoft. Pomocou
nastroja IBM SPSS modeler si agregujeme tidaje do jednej tabul’ky z ktorej budeme nasledne
upravovat’, analyzovat' a Cerpat’ z udajov cenné poznatky. Poukazeme ako by mohol
uctovnik vyuzit' tento softvér a proces upravy udajov na ziskanie informécii ohl'adom
konkurencieschopnosti podniku a identifikovat’ jeho vyhody anevyhody v kontexte
ostatnych uctovnych jednotiek s totoznym ciel'om podnikania. Na tvod si musime stanovit’
ako chceme hlavny ciel’ dosiahnut’. V nasom pripade chceme zistit’ ako nas podnik efektivne
hospodari a vyhodnotit’ jeho ekonomické zdravie. Neskor porovnat’ dany podnik v relativite
s podobnymi podnikmi podl'a SK NACE na celom Slovensku. Nas prvy parcialny ciel je
stiahnutie vykazov z centralneho registra ictovnych zavierok a spojit’ vSetky roky do jednej
tabulky. Na&§ druhy parcialny ciel' je zistit' Gpravu tdajov v softvéri PowerBl a SPSS
Modeler. Na§ treti parcialny ciel je pridanie novych stipcov jednotlivych ukazovatel'ov do
spolo¢nej tabul’ky. Nas stvrty parcialny ciel’ je porovnat’ vysledky finan¢nej analyzy a opisat’
a vydedukovat’ ako sa jednotlivé faktory podielali na zdravi podniku. Nas posledny
parcialny ciel je zistenie efektivnejSieho zberu alebo tpravy finanénych vykazov.

V prvom rade sme sa oboznamili s oboma softvérmi v teoretickej Casti a nasledne sme na
zdklade naSich stanovenych cielov preskimat’ ako vytvorit’ a spojit’ ictovné vykazy do
jednej tabulky. Na ziklade ndsho skumania sme sa museli rozhodnut’ ako spojit’ dané
vykazy. V konecnom doésledku sme prisli na to, Ze transponovanie tdajov bude najlepsia
cesta pri vyhotoveni finan¢nej analyzy.

K dosiahnutiu ciela sme potrebovali obohatit’ upravené uctovné vykazy o vybrané
ukazovatele. Ked'Ze naSim cielom nebolo vykonat” kompletni finanént analyzu podniku
sme sa rozhodli vybrat’ iba pomerové ukazovatele. Pri vytvoreni grafov a vizudlov sme sa
museli rozhodntit’ ako najlepSie ukézat’ prednosti vybraného softvéru ale zaroven aj jeho
nedostatky.

V zavere sme zobrazili hodnotenie rychleho testu. Na, ktory sme vyuzili poznatky
z teoretickej Casti prace a tym padom sme vedeli vyhodnotit’ kazdy koeficient rychleho testu
a vyhodnotit’ zdravie podniku pocas obdobia od r. 2018 do 2020. Ako ukazku netradi¢ného
spracovania udajov sme vykonali rychly test na kazdy podnik v podobnym ciel'om
podnikania. S vizualizaciou sme vytvorili priemernu hustotu podnikov s danou znamkou

rychleho testu v softvéri SPSS modeler. V softvéri PowerBI sme spracovali geografické
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udaje podnikov s podobnym cielom podnikania a pomocou filtra sme zistili kol'’ko podnikov
ma sidlo v Bratislave. Vsetky pouzité zdroje, z ktorych sme Cerpali informacie a poznatky

st uvedené v zozname pouzitej literatury.
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3 Financ¢na analyza a zhodnotenie vysledkov daného podniku

V tejto kapitole si predstavime zdkladné informécie o firme Edgar Baker, po ktorych

prejdeme na prakticku aplikéciu finan¢nej analyzy dané¢ho podniku.

3.1.1 Zakladné informacie o podniku

Firma Edgar Baker so sidlom v Bratislave je pomerne mlada spolo¢nost’ zamerand na
hl'adanie 'udskych talentov pre svojich klientov. Zameriavaju sa hlavne na nabor veducich
pozicii, expertov a aj nabor v zahrani¢i. V ramci sluzieb firma pontka aj HR Consulting.
Deli sa na tri kategorie ako je mapovanie firemnych potrieb, budovanie stabilnych
a dlhodobo vykonnych timov a jednotlivcov a testovanie kandidatov.

(www.edgarbaker.com/o-spolocnosti/)

Predmet podnikania:
Tabul’ka ¢. 6 Predmet podnikania podniku Edgar Baker s.r.o.

V oblasti v oblasti Pudskych zdrojov (Human Resources):
Sprostredkovanie zamestnania za thradu okrem ¢innosti Sportového agenta
Vykondvanie ¢innosti agentiry doasného zamestnavania
Cinnost’ podnikatel'skych, organizaénych a ekonomickych poradcov
Reklamné a marketingové sluZby, prieskum trhu a verejnej mienky
Sprostredkovatel'ska ¢innost’ v oblasti obchodu, sluzieb, vyroby

e Informativne testovanie, meranie, analyzy a kontroly
Ostatné Cinnosti:

e Kipa tovaru na ucely jeho predaja konecnému spotrebitel'ovi (maloobchod)

alebo inym prevadzkovatel'om zivnosti (vel'koobchod)

e Prendjom nehnutel’nosti spojeny s poskytovanim inych nez zékladnych sluzieb
spojenych s prendjmom
Prendjom hnutel'nych veci
Vedenie Uctovnictva
Skladovanie a pomocné ¢innosti v doprave
PocitaCové sluzby a sluzby suvisiace s pocitaovym spracovanim udajov
Organizovanie Sportovych, kultirnych a inych spoloc¢enskych podujati
Administrativne sluzby
Vykondvanie mimoskolskej vzdeldvacej innosti
Vydavatel'ska ¢innost, polygrafickd vyroba a knihdrske prace
e Vyskum a vyvoj v oblasti prirodnych, technickych, spolocenskych a

humanitnych vied

Zdroj: Vlastné spracovanie podl'a ORSR
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Podl'a obchodného registra ma firma Edgar Baker viacero predmetov podnikania, ktoré
sa netykaju oblasti I'udskych zdrojov. Predmet podnikania je rozli¢ny od kédu SK NACE,
ktory kategorizuje firmu na zaklade prevazujucej ¢innosti. V ramci diplomovej prace
pouzijeme kod SK NACE na vyhodnotenie finanéného zdravia firmy Edgar Baker aj celej
skupiny pod ktoru patri.

3.1.2 Vybrané ukazovatele vstupujice do modelu

Udaje, ktoré budeme &erpat’ z Gtovnych zavierok maju charakter absolatnych hodnét.
Na vytvorenie modelu a finan¢nej analyzy sa nemo6zeme spoliehat’ iba na absolutne hodnoty,
ale musime si vytvorit’ nové premenné hodnoty, ktoré budu vstupovat’ do modelu. VVzorce

nie st modifikované a Cerpaju tdaje z presne daného riadku vo vykaze uctovnej zavierky.

Stupen samofinancovania = [Vlastné imanier.26 +r.29+r.30+r.31+r.32 +r.33]/
[SPOLU VLASTNE IMANIE A ZAVAZKY r. 25 + 1. 34]

Penazné toky = [Vysledok hospodarenia za ¢tovné obdobie po zdaneni (+/-) (r. 35 - r. 36
- 1. 37)] + [Odpisy a opravné polozky k dlhodobému nehmotnému majetku a dlhodobému
hmotnému majetku (551, (+/-) 553)]

Doba splacania dlhu z Peiiaznych tokov = ([Zavazky r. 35+ 1. 36 + 1. 37 +1.38 +1.43 +
r. 44 +r. 45] — [Obezny majetok r. 15 +r. 16 +r. 17 + 1. 21]) / [Peniazné_toky]

Penazné toky v % trzieb = ([Peniazné toky]/ [Vynosy z hospodarskej ¢innosti spolu sucet
(r. 02 azr. 07)]) *100

Rentabilita aktiv = ([Vysledok hospodarenia za i¢tovné obdobie po zdaneni (+/-) (r.35 -
r.36 - r.37]) )J/[SPOLU MAJETOK r.02 + r.14] * 100

EBITDA = [Vysledok hospodarenia za uc¢tovné obdobie pred zdanenim (+/-) (r. 18 +r. 34)]
+ [Odpisy a opravné polozky k dlhodobému nehmotnému majetku a dlhodobému hmotnému
majetku (551, (+/-) 553)] + [Nakladové troky (562)] — [Vynosové troky (662)]
Rentabilita kapitalu = (([Vysledok hospodarenia za ¢tovné obdobie po zdaneni (+/-) (r.
35-1.36 - . 37)] + [Nakladové tiroky (562)]) / [SPOLU VLASTNE IMANIE A ZAVAZKY
r.25+r.34]) * 100

Rentabilita vlastného kapitalu = ( [Vysledok hospodarenia za uc¢tovné obdobie po zdaneni

(+1-) (r. 35 - 1. 36 - 1. 37)] / [Vlastné imanie . 26 + 1. 29 + 1. 30 +1. 31 +1. 32 + 1. 33]) * 100

34



Doba inkasa pohPadavok = (([Dlhodobé pohl'adavky (311A, 312A, 313A, 314A, 315A,
316A, 31XA, 335A, 336A, 33XA, 354A, 355A, 358A, 35XA, 371A, 374A, 375A, 378A,
381A, 382A, 385A) - 391A] + [Kratkodobé pohl'adavky sucet (r. 18 az r. 20)]) * 360 ) /
[Vynosy z hospodarskej ¢innosti spolu sucet (r. 02 az r. 07)]

Doba splatnosti zavizkov = ([Zavdzky r. 35 +r1. 36 +1. 37 +1. 38 + 1. 43 +1. 44 + 1. 45] *
360) / [Vynosy z hospodarskej ¢innosti spolu sucet (r. 02 az r. 07)]

Doba obratu aktiv = ([SPOLU MAJETOK r. 02 + r. 14]* 360) / [Vynosy z hospodarskej
¢innosti spolu stcet (r. 02 az r. 07)]

Obrat aktiv = [Vynosy z hospodarskej ¢innosti spolu sucet (r. 02 az r. 07)]/ [SPOLU
MAJETOK r. 02 +r. 14]

Stupen zadlZenosti = [Zavizky r. 35 +1.36 +1. 37 + 1. 38 +1.43 + 1. 44 + 1. 45] / [SPOLU
VLASTNE IMANIE A ZAVAZKY r. 25 +r. 34]

Platobna neschopnost’ = [Kratkodobé zaviazky okrem rezerv, uverov a vypomoci sucet (.
39 azr. 42)] I [Kratkodobé pohl'adavky sucet (r. 18 az r. 20)]

Krytie dlhodobého majetku = [Dlhodobé zavizky okrem rezerv a Giverov (316A, 321A,
32XA, 372A, AT1A, 472A, 473A, 4T4A, 4T5A, 476A, 478A, 479A, 47XA, [-/255A, 383A,
384A] + [Vlastné imanie r. 26 +r1.29 +r. 30 + r. 31 +r. 32 + r. 33]))/ [Neobezny majetok r.
03 +r.04 +r.09]

Rentabilita Trzieb = [Vysledok hospodarenia za u¢tovné obdobie po zdaneni (+/-) (r. 35 -
r. 36 - r. 37))/ ( [Vynosy z hospodarskej ¢innosti spolu stacet (r. 02 az r. 07)] + [Vynosy z
finanénej ¢innosti spolu stcet (r. 21 azr. 26)])

Hodnotenie Kralickovho testu = [Hodnotenie samofinancovania] + [Hodnotenie Doby
splacania dlhu] + [Hodnotenie CF v % trzieb] + [Hodnotenie Rentability Kapitalu]

Nézov riadku, ktory existuje v stivahe je v hranatych zatvorkach pouzity na vypocet
finanénych ukazovatel'ov v obidvoch softvéroch. Vyhoda finan¢nych vykazov je, ze st
konzistentné naprie¢ hocijakymi uctovnymi jednotkami. To zarucuje vel'mi dobru
CitatePnost’ pre vypoéty, ale aj uSetrenie prace nemenovania stipcov vykazov manuélne,

ked’Ze dané udaje su uz determinovang.
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3.2 Priprava udajov v PowerBl av IBM SPSS Modeler

V tejto Casti si predstavime pripravu udajov na vypracovanie finan¢nej analyzy pomocou
softvéru Power Bl aneskor pomocou IBM SPSS modeler. Udaje si ziskame na registri
uctovnych zavierok, ktory je informa¢nym systémom verejnej spravy. Za dana firmu boli
stiahnuté zavierky v tabul'kovom formate od vzniku zaloZenia. Tieto subory sa musia ocistit’
0 nepotrebné udaje. Dévodom je ulahéenie pripravy udajov, ked’ze harky, ktoré obsahuju
vSeobecné informacie o firme, ndim nepomozu vypracovat finanént analyzu. Centralny
register uctovnych zavierok nam poskytne udaje o uctovnej zavierke v piatich harkoch. Tieto
harky st : Informdcie o uctovnej zavierke, titulnd strana, strana aktiv, strana pasiv a vykaz

ziskov a strdt.

3.2.1 Zlicenie vykazov do jednej tabul’ky v PowerBI

Pre finan¢nu analyzu s dolezité harky ako su strana aktiv, strana pasiv a vykaz ziskov
a strat ostatné harky mézeme vynechat’ ak importujeme stbor do PowerBI. Vynechali sme
harky s ndzvom: titulnd strana a informécie o uctovnej zavierke. Obsahuju len dodatocné
informécie, ktoré vyZaduje skor finan¢né sprava na kontrolu spravnosti tdajov, ¢i sa jedna

0 spravnu uctovnu jednotku a ¢i su vykazy za spravne obdobie.

Obrazok ¢. 3 Import udajov do PowerBI

11 K = | Bez nézvu - Editor Power Query

Zobrazenie néstroje  Pomocnik

Typ idajov: Text ~ %, , Mahradit hodnoty * S Zrutit' kontingenénost stipcov

iadkow | [ Zistit typ Gajov [] vypinit ~ P premiestnit’ -
=

=h 5k iny stipec [] Konwertoust na zoznam

tubovaing stipec

= Table.TransformColumnTypes (#*Hlaviky so zvfienou roviou”,{{"0

[ Strana aktiv - % Omatenie ~| A% STRANA AKTIV ~

5 an Dihodoby hmotny majetok sGet (r. 05 a2 r. 08

wby (021, 031, 0424, 0524) - /081, 092A, 094A, 095A/

4

6 BL

3
al

B.

B. 2X, 132, 133, 13X, 139, 31
[ X8 Dihodobé pohfada

B.

B

2

3

ES
5 B
7 24, 3154, 3164, 31XA, 33..
8

1. Kratkooobé pahladavky SGé

-
-
:
:
:
1
1
1
-
19 BaIL1
2
2
2
2

3 |BIV.L Penia;

ch (211, 213, 21X, 2214, 22XA, +/- 261)

Neobe#ny majetok r. 03 +r.04 +1.09

Zdroj: Vlastné spracovanie
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Na obrazku ¢.3 mézeme vidiet’ duplicitné nazvy harkov, ktoré sme importovali. Prvy
rok, ktory sme importovali, je rok 2020, nasledne duplicitné harky predstavuju rok 2019
a2018. Dané roky si musime ogistit’ o nepotrebné udaje, aby ostali iba stipce s textom
a suma netto. Ked’ sa dané harky upravia o tento krok mézeme nasledovat’ s transponovanim
harkov kde vymenime stipce za riadky. Tento krok je dolezity, kvoli funké&nosti vzorcov, aj
ked’, pre nas l'udi, je prehl’adnejsSie mat’ polozky vykazov ako je text a suma po riadkoch, ale
pre stroje je jednoduchs$ie mat’ za hlavicku v tabul’ke text i¢tovnej polozky a sumu hned’ pod
tym. Tym padom chceme dosiahnut’ v softvéri danu uctovnu jednotku a vsetky jej vykazy
do jedného riadku kde prvy stipec bude rok za ktoré obdobie sa u¢tovna zavierka vykonala.

V nasledujtcich obrazkoch si vysvetlime postup spéjania tctovnych vykazov v softvéri
PowerBl. Po transponovani tidajov a nastavenia prvého riadku ako hlavic¢ky by nasSa tabul’ka
mat’ v nazve stipca ako hlavicku text danej polozky z Gétovnej zavierky a &iselné hodnoty
pod hlavickou stipca ako je znazornené v obrazku &.4. Tento krok musime spravit' aj pre

vSetky ostatné harky, ktoré patria do i€tovnej zavierky a to Ucty pasiv a vykaz ziskov a stréat.

Obrazok €. 4 Transponovanie Aktiv firmy Edgar Baker s.r.0. - Rok 2020

123 SPOLU MAIETOKr. 02 +1. 14 + | 123 Neobeiny majetok r. 03 +r. 04 +1.09 - | 123 Dihodoby nehmotny majetok (012, 013, 014, |

184554 1107

Zdroj : Vlastné spracovanie

Velky pozor si musime dat” ak analyzujeme uctovnt zavierku firmy, ktora podl'a zdkona
0 uctovnictve €. 431/2002 Z. z. v zneni neskorSich predpisov musela zmenit’ zatriedenie
uctovnej jednotky do inej vel'kostnej skupiny. V tom pripade nastanti problémy ak si spojime
vietky roky dokopy, tak Vv predchadzajucich rokoch, budu stipce, ktoré podrobnejsie
rozdel'uju polozky nulové, pretoze vtedy neexistovala povinnost’ tieto polozky podrobnejsie.
Ostatné suctové polozky maju ten isty ndzov, ¢ize moZe nastat’ situdcia, Ze sa pri spajani
vykazov sa hodnoty spravne nezaradia pod spravnu polozku.

Pred zlu¢enim tabuliek si musime vytvorit' novy stipec s ndzvom rok a do prvej bunky
zadat’ rok dané¢ho vykazu, aby sme ich vedeli néasledne porovnavat. V editore spéjanie
vykazov mozeme dosiahnut’ tak, ze na hornej liste je polozka kombinovat’ a pri vyberani je
moznost’ zluCovaci dotaz. Tato moznost’ otvori nové okno s prehl'adom aktivnej tabul’ky
a tabulku ktord chceme spolu zlugit. Je dolezité podla ktorého stipca chceme zlucovat

tabul’ku, aby sme nespocitali uctovné polozky aktiv s pasivami.
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Obrazok ¢. 5 Zlucenie tabul’ky aktiv s pasivami pomocou zlu¢ovacieho dotazu

Zltcenie
Vyberte tabulku a zhodujlce sa stlpce na vytvorenie zligenej tabulky.

Strana aktiv

Rok SPOLU MAJETOK r. 02 +r. 14 Neobeiny majetok r. 03 +r. 04 +r. 09

2020 184554 1107

<

Strana pasiv

Rok SPOLU VLASTNE IMANIE A ZAVAZKY 1. 25 + 1. 34

2020 184554
<
Druh spoja
Lavj vonkaj z prvého, zhodujlice sa z druhéha) =

Poudit’ pribliznd zhodu na vykonanie zliéenia

I Moznosti pribliznej zhody

Vyber zodpoveda 1z 1 riadkov prvej tabulky.

Dihodoby nehmotny majetok (012, 013, 01

Viastné imanie r. 26 +1. 29 +1. 30 +1.31+r. 32 +1. 33 Zakladn

oK Zrudit

[

>

[z

83269

Zdroj: Vlastné spracovanie

Kedze vykazy v tabul'kovej podobe st rozdelené v troch tabul’kdch musime tento krok

zlucCenia tabuliek opakovat’ trikrat za kazdy rok. Nakoniec mdézeme spojit’ vSetky roky tym

istym krokom a do novej tabul’ky sa pripiSu nové riadky kvoli tomu, ze vSetky vykazy maja

ten isty nazov.

Obrazok €. 6 Planované zlucenie vykazov vSetkych rokov firmy do jednej tabul’ky

Rok [Strana Aktiv...

2020 184 554

Rok |Strana Pasiv...

2020 184 554

Rok |Vykaz ziskov a strat...

2020 586 377

Rok Strana Aktiv... Strana Pasiv... Vykaz ziskov a strat...
2020 184 554 184 554 586 377
2019 120938 120938 617910
2018 161927 161927 209 164

Zdroj: Vlastné spracovanie

Na obrazku ¢&.

6 je zndzornena zmena vykazov,

ktord plédnujeme dosiahnut

transponovanim tabuliek aktiv, pasiv a vykazu ziskov a strat. Tato spojena tabul’ka obsahuje
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udaje vSetkych troch rokov a sluzi ako zaklad na vypocty, ktoré spracujeme na vyhodnotenie

Kralickovho testu rychleho testu v nasledujucej kapitole.

Tabulka ¢. 7 Struktira majetku a zdrojov krytia

Struktira majetku a zdrojov krytia 2020 2019 2018
SPOLU MAJETOK 184554 | 120938 | 161927
NeobeZny majetok 1107 1617
Dlhodoby hmotny majetok stuicet 1107 1617
Samostatné hnutel'né veci a stibory hnutel'nych veci 1107 1617
ObeZny majetok 183447 | 119321 | 161927
Kratkodobé pohPadavky sucet 75 481 83 291 142 026
Pohl'adavky z obchodného styku 54 991 70216 128 940
Socialne poistenie, danové pohl'adavky a dotacie 7107 187
Ostatné pohladavky 13 383 13075 12 899
Finan¢ny majetok 107966 | 36030 19 901
Peniaze a ucty v bankach 107966 | 36030 19 901
SPOLU VLASTNE IMANIE A ZAVAZKY 184554 | 120938 | 161927
Vlastné imanie 83 269 45715 60 097
Zakladné imanie 6 000 6 000 6 000
Zakladné imanie a zmeny zékladného imania 6 000 6 000 6 000
Kapitalové fondy 58 000
Fondy zo zisku 1396
Nerozdeleny zisk alebo neuhradena strata minulych rokov 22 619 -3903
Vysledok hospodarenia za i¢tovné obdobie po zdaneni 53 254 43 618 -3903
Zavizky 101285 | 75223 101 830
Dlhodobé zavizKky okrem rezerv a tiverov 2 265 1030
Kratkodobé zavizky okrem rezerv, iiverov a vypomoci sucet 93016 73554 76 913
Kratkodobé zavizky z obchodného styku 14 260 19 782 39 849
Zavizky voCi zamestnancom a zo socidlneho poistenia 35525 21 556 12 608
Danové zavizky a dotacie 20522 9962 19 296
Ostatné kratkodobé zavizky 22 709 22 254 5160
Kratkodobé rezervy 6 004 639 24 917

Zdroj: Vlastné spracovanie

V tabul’ke ¢.4 sa nachadzaju vSetky nenulové riadky suvahy, ktoré sa nam podarilo

stiahnut’ Z registra Uc¢tovnych zavierok.
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Tabulka ¢. 8 Vykaz ziskov a strat 2018-2020

Text 2020 2019 2018
Vynosy z hospodarskej ¢innosti spolu sucet 586 377 617 910 209 164
Trzby z predaja vlastnych vyrobkov a sluzieb 543937 | 617208 | 209162
Trzby z predaja DNM, DHM a materialu 700
Ostatné vynosy z hospodarskej ¢innosti 42 440 2 2
Naklady na hospodarsku ¢innost’ spolu sucet 515992 | 564978 206 660
Spotreba materialu, energie a ostatnych neskladovatel'nych doddvok 8295 20 667 2573
Sluzby 147807 | 261598 | 140834
Osobné naklady 352166 | 270161 63 087
Dane a poplatky 1726 7 358 166
QOdpisy a opravné polozky k DNM a DHM 510 426
Opravné polozky k pohl'adavkam 1230
Ostatné naklady na hospodarsku ¢innost’ 4 258 4768
Vysledok hospodarenia z hospodarskej ¢innosti 70 385 52 932 2504
Pridana hodnota 387835 | 334943 65 755
Vynosy z finan¢nej ¢innosti spolu sucet 4
Kurzové zisky 4
Niklady na finanéni ¢innost’ spolu sucet 331 385 102
Kurzové straty 10 163 50
Ostatné naklady na finan¢nu ¢innost’ 321 222 52
Vysledok hospodarenia z financnej ¢innosti -327 -385 -102
Vysledok hospodarenia za i¢tovné obdobie pred zdanenim 70 058 52 547 2402
Dan z prijmov 16 804 8929 6 305
Vysledok hospodarenia za i¢tovné obdobie po zdaneni 53 254 43 618 -3 903

Zdroj: Vlastné spracovanie

Vystupné tabulky sa stali nasim zakladnym podkladom na nasledujicu upravu pridania
stipcov v ramci spracovania finanénej analyzy. Stale sa pohybujeme v softvéri PowerBi

pomocou ktorého pridame nové stipce so vzorcami.

3.2.2 Nastavenie novych vzorcovych stipcov v PowerBI

Ocistené uétovné vykazy sme ulozili cez PowerQuery editor a pridanie nového stipca
sme uskutoénili cez kartu idaje a na hornej liste je moznost pridat’ stipec. Ako v Exceli je
potrebné vlozit' vzorec do buniek, ale sposob vkladania vzorca je odlisny. PowerBI ma
moznost’ aplikovat’ iba jeden vzorec na vietky hodnoty v stipci. Prave kvoli tejto vlastnosti
sme museli transponovat Uctovné vykazy, aby sme vedeli manipulovat s polozkami

uctovného vykazu.
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Ako priklad uvedieme vzorec pre vypocet EBITDA:
,,Ebitda = [Vysledok hospodarenia za Gi¢tovné obdobie pred zdanenim (+/-) (r. 18 + r. 34)]

+ [Odpisy a opravné polozky k dlhodobému nehmotnému majetku a dlhodobému

hmotnému m]*

Ostatné vzorce, ktoré su V kapitole 3.1.2. sme nastavili tym istym sposobom.

3.2.3 Zlucenie vykazov do jednej tabul’ky v SPSS Modeler

Priprava udajov na vypracovanie finan¢nej analyzy pomocou IBM SPSS modeler je
rozdielna ako v softvéri PowerBL. Udaje sme si ziskali rovnako ako V prechadzajiice;
kapitole. Tieto stibory sa musia ocistit’ o nepotrebné tdaje. Dovodom je ulah¢enie pripravy
udajov ked’Zze harky, ktoré obsahuju vSeobecné informdcie o firme ndm nepomodzu
vypracovat’ financnu analyzu. Vyzva analyzy udajov bolo ich spojenie do jedného harku.
Centralny register uétovnych zavierok ponuka na stiahnutie tdajov iba v formate Excel
suboru a ten subor je rozdeleny do harkov: ,,Informacie o uctovnej zavierke, titulna strana,
strana aktiv, strana pasiv a vykaz ziskov a strat.*“ V IBM SPSS modeler musime kazdy harok
vlozit" samostatne, ¢o pri prvom nastaveni sérii postupov moze dlho trvat’ dokedy sa
dostaneme ku vypoctom a vysledkom. Na druhej strane tento softvér ma vyhodu
skopirovania vSetkych nastaveni, ktoré sme nastavili na jeden harok, takze nastavenia buda
fungovat aj pre druhy, ak sa stipce rovnaju. Co v nagom pripade je velka vyhoda, ak mame
harok s aktivami za rok 2018, pri skopirovani sérii postupov sme ich mohli aplikovat’ na rok
2019 a vyssie. So softvérom sa pracuje odlisSne ako v normalnom tabul’kovom rozhrani ako
pozname v Exceli. Nemézeme jednoducho editovat’ bunku a zmenit’ jej hodnotu, ale musime
vytvorit novy krok ako editovat’ tato bunku na zéklade urcitej podmienky. Zakladné znalosti
V programovani nie s potrebné, ale st vitané, ked’Ze softvér pouziva podobné koncepty na
vytvorenie daného Statistického modelu.

Na obrazku ¢.7 mézeme vidiet' cely model spajania 3 vykazov do jednej tabul'ky. Pri
spojeni vykazov ztroch rokov to vyzera na pomerne zlozity postup oproti ich spojeni
v Exceli. Ale pri spdjani tisice idajov vV rozmedzi dekad, ktoré Excel nemusi rychlo zvladat
ma SPSS modeler vyhodu. Ako v predchadzajicej kapitole sme spominali, Ze potrebujeme
uctovné vykazy transponovat, aby sme mohli vytvorit’ vzorce a vlozit' ¢asova os. Na
vlozenie udajov si moézeme vybrat z ktoré¢ho zdroja chceme informacie. V tabulke na

spodnej liste existuji uzly (,,nodes), ktoré médzeme potiahnut na pracovni plochu

41



a editovat’ vstup. Vstupy mozu byt z databazy, servera, .xml dokumentu, Excel suboru,
ruéne vytvoreny vstup adokonca aj z konkurenéného softvéru SAS suboru. V nasom

pripade sme si zvolili Excel subor.

Obrazok ¢. 7 Séria postupov na spojenie uctovnych vykazov v IBM SPSS Modeler
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Zdroj: Vlastné spracovanie
Nastavenie uzla pre vstup sme si zvolili stiahnuty vykaz a vybrali sme si moznost’ pri

vybere harka podl'a ndzvu a vymazali zaSkrtnuté okno, kde bolo nastavené, Ze prvy riadok

obsahuje nazvy stipcov, ked’ze ich budeme vymazavat'.
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Nasledujuci uzol sa nazyva - filter. Tento uzol nam pohol vymazat’ nepotrebné stipce ako
je oznacenie riadku rimskymi ¢islicami a znakmi, bezprostredne predchadzajiice obdobie
a ¢islo riadku. Ostali nam iba dva stipce, ato boli iba nazov riadku a suma v beznom
uctovnom obdobi. Problém nastal v tom, ze prvé dva riadky neobsahovali spravne tdaje.
Potrebovali sme odstranit’ iba prvé dva riadky a zvysok tdajov zachovat’. Nastastie na to
existuje uzol ,,Select”, tento uzol nam vyberie podskupinu tdajov na zaklade uvedenej

podmienky.

Obrazok ¢. 8 Uzol - Select a vzorec na vyplnenie podmienky

@ select >

@) (Do | @ - o

Settings  Annotations

Mode: (®) Include () Discard
1 BINDEX > 2 =
Condition: 5
4
t
‘ OK H Cancel | ‘ Apply H Reset ‘

— TaaTiEr

Zdroj: Vlastné spracovanie

Uvedend podmienka ,,@INDEX > 2 znamena v softvéri spocitaj ¢islo riadka a prirad’
mu index a ak je index vac¢si ako dva, tak ulozi cely riadok. Tento postup sa opakuje az do
konca riadkov tabul’ky. Nasledujuci uzol, ktory sme potrebovali vyuzit’ kvoli funkcionalite
bol typu ,,Filler*. Tento uzol sme potrebovali hlavne kvoli prazdnym hodnotam v bunkach,
vynechanie uzla by spdsobilo nefunkénost’ matematickych operacii ked'ze softvér mal
nastavené hodnoty ako textové ret'azce a nie ako ¢iselné hodnoty. V uzli Filler sme nastavili
doplnenie udajov do stipca kde sa nachadzali numerické hodnoty pod podmienkou ,,Replace
— Always®. Dané nastavenie nam vymeni vietky hodnoty v stipci podl'a vzorca. To je
neziaduce a preto do pol'a vzorca vyplnime danu funkciu: ,,to integer(C4)*“. Dany uzol by

nam vyplnil vSetky hodnoty na ta ista, funkcia ,,to_integer(C4)“ zachova povodné hodnoty
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buniek azmeni prazdne bunky na ¢iselné hodnoty ,,$null$“ asnimi sa da pracovat
Vv nasledujucich uzloch.
Obrazok ¢. 9 Uzol Filler v softvéri IBM SPPS Modeler
@ Filler e

@ = o

Settings  Annotations

Fillin fields:

2lca |

x

Replace: Always b

1 EBLANK(@FIELD) &
Replace with:

1 to_integer (C4) i !
| OK H Cancel | ‘ Apply H Reset ‘

Zdroj: Vlastné spracovanie

Procesom pokracujeme uzlom spojenia (Append), ktory spoji stranu aktiv, stranu pasiv
a vykaz ziskov astrat do jednej tabulky. Tento uzol neobsahuje Specidlne nastavenia
a funguje bez Specidlnych nastaveni. Po spojeni tabuliek sme mohli pokrocit' na uzol
Transpose. Pri tomto uzli musime nastavit, aby sa nam text v riadkoch prehodil do stipcov.
Dovodom tohto kroku je vyuzitie rovnakého nazvu v texte ako je napriklad: Dlhodoby
nehmotny majetok (012, 013, 014, 015, 019, 01X, 041, 051) - 1072, 073, 074, 075, 079, 07X,
091, 093, 095A/ a vsetky ostatné polozky stivahy a vykazu ziskov a strat. Presne tento isty
textovy ret'azec sa nachadza v kazdom vykaze v rozdielom roku vykazu. Pri nastaveni tohto
uzla potrebujeme nastavit’ nazvy stipcov. Softvér nam ponuka $pecialnu vlastnost’ preditat’
vietky riadky v stipci kde sa nachadza text a tento text pouzije na nové stipce. Ttto moznost’
sme vyuzili kvoli jasnej &itatelnosti oproti prefixu alebo sufixu stipcov s &islami a pri stavbe

modelu a pridani vzorcov nam to pomoze jednoduchsie vytvorit’ vzorce.
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Obrazok ¢. 10 Uzol Transpose v SPSS Modeler

@ Transpose X

@ - O

Settings  Annotations

Transpose method |Both fields and records

Transpose

Mew field names:

() Use prefix v

(®) Read from field 8] o2
P Read Values ||New Field Names |
SPOLUMAJETOK r. 02 +r1. 14
Neobeiny majetokr. 03 +r. 04 +r.09
Dlhodoby nehmotnj majetok (012, 013, 014, 015, 019, 01X, 041, 051) - ..

Dihodoby hmotny majetok sicet (r 05 az r. 08)
Pozemky a stavby (021, 031, 042A, 0524) - /081, 0924, 0944, 095A/

Maximum number of values to read: 500 :

Transpose:  (®) Allnumeric () All string () Custom

-+
x
Row ID name:

Zdroj: Vlastné spracovanie

Po transponovani mo6Zeme zopakovat’ tieto kroky za kazdy rok vykazov. Ul'ah¢enie tohto
procesu sa da vyuzitim skopirovania celého vyberu uzlov a jeho prilepenim. Staci len zmenit’
cestu stboru s novym rokom vykazov a vyberu danych harkov v tej istej postupnosti ako
v predchadzajlicom roku. Spojenie transponovanych vykazov za vsetky roky dosiahneme

vyuzitim Append uzlu bez ziadnych uprav.

Obrazok ¢. 11 Zadanie stipca rok v softvéri IBM SPSS Modeler

Table  Annotations

Rak
1 2018-12-31
2 2019-12-31
3 2020-12-31

Zdroj: Vlastné spracovanie
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Dostali sme sa do bodu kde mame vykazy v tom istom forméate ako v PowerBI. Ostal ndim
sice jeden rozdiel. a to je zadelenie rokov za prislusny vykaz. Na pridanie rokov sme vyuzili
uzol User Input. V tomto uzli sme nastavili nazov stipca ako rok a format udajov ako
datumovy. Pri zadavani datumu sme museli pouzit’ americky format datumu ako je rok-

mesiac-den rozdelené medzerou aby nam vznikla tabul’ka aka je na obrazku ¢.11.
3.2.4 Nastavenie novych vzorcovych stipcov v SPSS Modeleri

Nastavenie novych kalkulacii alebo vzorcov sme pouzili uzol Derive. Tento uzol ma
funkciu podobnt ako vzorcovy riadok v Exceli s extra modifikaciami. My sme ho vyuzili na

jednoduché matematické operacie.

Obrazok ¢&. 12 Pridanie novych vzorcovych stipcov v SPSS Modeleri

-6-—@—6

Samefinancovanie Bilancia_CF Doba splélsnis dihu
EBIT DA Cash flow v % trZieb

& ——@—@

Doba |n-:s>;p:>hls:ls\-

@—@—@

Dbrslsm'v Dioba cbratu aktiv Dioba inkass zdvézkow

& —@D—@

Stupen zadlZenosti Platobna neschopnost Kirytie dlh:}d;bi—h:} ma..

@H—@D—@

H:}::In:}tl:—ni|1D:}by_spIEi.. Hodnotenie samofinan.. Rentabilita wynosov
—_—— —_—
Hednotenie CF v % fr.. Heodnetenie Retabilit.. Hodneotenie sllct:}\.

Zdroj: Vlastné spracovanie
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Na obrazku ¢. 12 mézeme vidiet’ grafické zndzornenie pridania vsetkych ukazovatel'ov,
ktoré sme si opisali v kapitole 1.5.1.. Zadavanie vzorca bolo jednoduché kvéli vyberu stipca

do kalkulacie, ktory mal uz nazov polozky tctovnych vykazov v okne pisania vzorcov.

3.2.5 Analyza vizuilnych vystupov v PowerBI

Po uprave tdajov a pridanim novych vzorcovych stipcov sme sa mohli posunut’ na novy
krok analyzy G¢tovnych tdajov. Tento krok je vytvorenie urcitého vystupu ako je napriklad

graf, report, nova tabul'ka alebo iny vizual.

Graf ¢. 1 Rentabilita vlastného kapitalu v PowerBlI

@Viastné imanie r. 26 + 1. 29 + 1. 30 + 1. 31 + 1. 32 + 1. 33 @ Vysledok hospodarenia za uctovné obdobie po zdaneni (+/-) r. 01 - {r. 26 + r. 29 @ROE
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Zdroj: Vlastné spracovanie

Na grafe ¢.1 moZeme vidiet’ viacero ukazovatel'ov, ktorych sme pouZili na tento vizual.
Na osi x mame Casove udaje, ktoré su rozdelené po rokoch. Osa Y je rozdelena na I'avl Cast’
s absolttnymi hodnotami a prava Cast’ s percentudlnymi hodnotami. Trendova priamka
oranzovou farbou opisuje priebeh rentability vlastného kapitalu pocas rokov 2018 az 2020.
Svetlomodra farba stipca znazorfiuje vlastné imanie atmavomodra farba predstavuje
vysledok hospodarenia po zdaneni. Rentabilita vlastného kapitalu vykazuje stapajucu
tendenciu. Najlepsi rok bol 2019 kde 1,- € vlastného kapitalu vyprodukovalo az 0,95,- €

Cistého zisku. Tento trend sa v roku 2020 spomalil, ale na grafe je znazornené, ze vysledok
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hospodarenia sa zvysil o 20 % ale vlastné imanie sa zvysilo o vySe 80 %. Sice tdto zmena
znizila ukazovatel’ rentability vlastného kapitalu ale musime si uvedomit’, ze ako prudko
narastol vlastny kapital tak moze znamenat’, ze zisk, ktory nastal v roku 2019 sa nerozdelil
a vstupil do vlastného kapitalu v roku 2020.

V softvéri PowerBI existuje moznost’ vytvorenia prognézy udajov. V rdmci vytvorenia
¢iarového grafu kde na osi x sme zadali Casovll premennt rok a na osi Y sme zadali vysledok
hospodarenia. Pri moznostiach vizualizacie je mozné pridat’ prognozu priamo do grafu na

zéklade urcitych parametrov.

Graf ¢. 2 Prognoza Vysledku Hospodarenia na 3 roky dopredu v PowerBl

Vysledok hospodarenia za UGtovné obdobie po zdaneni (+/-)ir. 35 - r. 36 - . 37 podla kategdrie Rok l 4 ¥ &

r.37

S 150 tis.

100 tis.

53 tis.
50 tis. 44 tis.

Vysledok hospodarenia za u€tovné obdobie po zdaneni {+/-1(r. 35 - . 34

0 tis.
-4 tis.

2018 2019 2020 2021 2022 2023

Zdroj: Vlastné spracovanie

Pri nastaveni prognozy sme nastavili dizku prognézy na 3 roky, sezénnost’ automaticky
a interval spolahlivosti na 95 %. Interval spolahlivosti by nam ovplyvnil rozpitie
minimalnej a maximalnej hodnoty prognozy. VSeobecne plati ak je interval spolahlivosti
prognozy vyssi tak tym sa rozpitie zvacsuje. To zabezpedi, ze nové realne pozorovania a ich
hodnoty budu v tom rozpiti. Pre nase ucely sme si zvolili 95 % spol'ahlivost’ aj ked’ je vyssia
Sanca, Zze nd§ model nepredvidal nova hodnotu.

Medzi vypracovanim prvotnych analyz a dokoncenim diplomovej prace spolo¢nost
vypracovala aétovnu zavierku za rok 2021 a rozhodli sme sa vyhodnotit’ prognézu vysledku

hospodarenia za rok 2021.

48



Tabul’ka ¢. 9 Porovnanie progndzy oproti redlnemu vysledku hospodarenia

Skuto¢na | Spodna . | Priemerna . Horna .
Rok 2021 | phodnota | hranica | RO%9€! | “hodnota | ROZ4€l | pranica | ROZI
Vysledok
hospodrenia | % %007 | 9489771 00106 | 86727 € | 34.02% | 17027 | 40,81%
po zdaneni '

Zdroj: Vlastné spracovanie

Ako tabulka ¢. 9 naznaCuje, 95 % interval spolahlivosti nestacil zachytit' hodnotu

V rozpéti moznych hodnoét. Redlna hodnota vysledku hospodarenia sa pohybovala menej nez

0 percento nizsie ako spodnd hranica prognozy. Zapri¢inené to moze byt hlavne malym

mnozstvom vzorky na prognézu ked’ze sme mali tidaje iba za 3 roky.

3.2.6 Analyza vizualnych vystupov v SPSS Modeleri

V softvéri na kazdy vystup sa musi vytvorit’ novy uzol. V spodnej Casti softvéru je

zalozka z S uzlami réznych typov grafov. Na analyzu sme si vybrali uzol multiplot, v ktorom

sa da viacero ukazovatel'ov spojit’ do jedného grafu.

Graf ¢. 3 Vybrané pomerové ukazovatele v IBM SPSS Modeler
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200—:
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1
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Rok
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[ Doba inkasa pohladavok
[ Doba splatenia zavazkov

W Doba obratu aktiv

Zdroj: Vlastné spracovanie

V grafe ¢.3 sme si vybrali tri pomerové ukazovatele, ktoré stivisia s Casovymi intervalmi.

V roku 2018 na zaciatku zalozenia podniku si mézeme vSimnut, Ze vSetky ukazovatele mali

pomerne vysoké hodnoty. Vo vSeobecnosti plati, Ze nizSia doba inkasa pohl'adavok je lepsia
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pre zdravie firmy. AK by sa nahodou niekolko odberatel'ov dostalo do platobnej
neschopnosti, mohli by vel'mi negativne ovplyvnit' podnik atym padom zvysit dobu
splatenia zaviazkov. Prave opacna situacia nastala v roku 2019. Odberatelia mali vybornt
platobnt disciplinu a doba inkasa pohl'adavok sa zniZila z 244 dni iba na 48 dni v roku 2019.
Doba obratu aktiv v roku 2018 bola najvyssia a takmer dosiahla hodnotu 280 dni. Tento
ukazovatel vplyva na rentabilitu podniku ¢im je nizsi, tak je priaznivej$i pre podnik, pretoze
dochadza k lepSiemu vyuzitiu aktiv. Doba splatenia zavizkov mala vel'mi podobny priebeh
ako doba inkasa pohl'adavok. V roku 2018 na zaciatku firmy sa pohybovala na vyske vyse
170 dni. V dal$ich rokoch sa ustalila na hodnotach blizkym inkasa doby pohladavok.
V softvéri SPSS Modeler taktieZ existuje moznost vytvorenia prognédzy udajov. Pred
prognézou udajov sme museli nastavit' stipec alebo stipce tdajov, ktoré chceme
prognozovat’. Nastavenie parametrov sme zmenili v uzli Type kde sme vybrali [Vysledok
hospodarenia za uc¢tovné obdobie po zdaneni (+/-) (r.35 - r.36 - r.37]) ako nas ciel’ prognozy,
ktory je zaroven aj vstupom. Progndza udajov sa vytvara ¢asovym uzlom Time series, kde

sme museli nastavit’ parametre. V zalozke Fields sme nechali automatické nastavenie.

Obrazok ¢. 13 Nastavenie uzla Time Series v SPSS Modeleri

@ Vysledok hospodarenia za ictovné obdobie po zdanenr (+/-) (r. 33 - 1. 36 - . 37) *

© oo O

Fields Data Specifications  Build Options  Model Options  Apnotations

Confidence limitwidth (%): [ 95.0[&

D Continue estimation using existing model(s)

D Build scoring model only

Forecast

Extend records into the future :

Future Values to use in Forecasting
@ Compute future values of inputs
O Select fields whose values you wish to add to the data:

Field values | &

Make Available for Scoring
42, FPredictedvalue and confidence are always available for scoring
gL

Calculate upper and lower confidence limits

[] calculate noise residuals

o 1w (o]

Zdroj : Vlastné spracovanie

V zalozke Data Specifications sme museli nastavit’ stipec s ¢asovymi hodnotami a gasovy
interval na roky. Takéto nastavenie by nam vytvorilo iba tidaje do konca roka 2020.

Nastavenie prognozy je vV zalozke Model Options kde m6Zeme nastavit’ interval spol’'ahlivost’
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aj pocet rokov prognozy. V dolnej Casti vyberu uzla sme museli zaskrtnut moznost

kalkulacie hornej a spodnej hranice intervalu prognézy.

Graf ¢. 4 Prognéza Vysledku Hospodarenia na 3 roky v softvéri SPSS Modeler
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Zdroj: Vlastné spracovanie

Ako moéZeme vidiet’ na grafe ¢.4 progndza vysledku hospodarenia ma omnoho vicsie
rozpitie ako v softvéri PowerBl. Jeden z dovodov moze byt', ze model berie do uvahy vsetky
vstupy a prehodnocuje ich oproti PowerBIl, kde prepocitava hodnoty iba vysledku
hospodarenia za minulé obdobia. Priemerna strednd hranica v svetlomodrej farbe
predpoveda model najlepsie. Ako V predchadzajucej kapitole sme porovnali presnost’

modelu s realnym vysledkom hospodarenia za rok 2021.

Tabul'ka ¢. 10 Porovnanie prognézy oproti realnemu vysledku hospodarenia — SPPS
Modeler

Skuto¢na | Spodna Rozdiel Priemerna Rozdiel Horna Rozdiel
Rok 2021 | hodnota | hranica hodnota hranica
Vysledok 351 291 -
hospodarenia | 64 276,-€ | -177871,-€ | -376,7% | 86 710,-€ 34,90% € " | 446,54%
po zdaneni

Zdroj: Vlastné spracovanie

Oproti PowerBI model zachytil novy vysledok hospodarenia vo svojom intervale
spolahlivosti 95 %. Na druhej strane to rozpétie hodnot bolo omnoho vyssie ako mdézeme
vidiet’ v tabul’ke €. 10. V priemernej hodnote sa vypracovany model priblizil ku redlnemu

vysledku iba s odchylkou 34,90 %. Kde v softvéri PowerBI bol rozdiel priemernej
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prognozovanej hodnoty 34,92 9%. Mobzeme povedat, ze obidve progndzy rovnako

predpovedali priemernt hodnotu a liSia sa maximom a minimom.

3.3 Vyhodnotenie Krali¢kovho rychleho testu

V kapitole 1.5.2 sme si predstavili Kralickov rychly test. Pri nastaveni rychleho testu sme

museli vytvorit’ nové stipce a nastavit’ vyhodnotenie kazdého ukazovatel'a na stupnici od 1

az do 5. Nastavenie uzlu hodnotenia stupiia samofinancovania je podobné vlozeniu vzorca

v Exceli, ale zaroven existuju rozdiely ako znazornuje obrazok ¢. 14.

Obrazok €. 14 Oznacenie vzorca na vyhodnotenie rychleho testu

@ Hednotenie samofinancovania

X

& ° - o
Derive as: Formula
Settings  Annotations
Mode:  (®) Single () Multiple
Derive field:
Hodnotenie samofinancovania
Field ype: |# «Default= «
Formula:
] if Samofinancovanie<0
2 then 5
3 else (if Samofinancovanie<l(
a4 then 4
5 else (if Samofinancovanie<20
5 then 3
7 else (if Samofinancovanie<30
3 then 2
El else (if Samofinancovanie>=30
10 then 1
11 else 0
12 endif) endif) endif) eudirl] endif

Zdroj: Vlastné spracovanie

Vyuzili sme vzorec ,,if statement: s podmienkami, ak hodnota v stipci samofinancovanie

bude nizsia ako nula, tak potom bude hodnotenie pat’ bodov, ak bude hodnota mensia ako

desat’, tak potom hodnotenie bude Styri body az nakoniec po jeden bod. Graf sme
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implementovali pomocou uzlu Multiplot. Kde na osi x sme dosadili stipec s rokmi a na os Y

sme dosadili priemer $tyroch ukazovatel'ov rychleho Testu.

Graf ¢. 5 Vyhodnotenie rychleho testu pocas 2018 az 2020
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Zdroj: Vlastné spracovanie

Tabul’ka €. 11 Vyhodnotenie poloziek rychleho testu pocas 2018 az 2020

Hodngtenie Hodnotenie Hodnotenie Hodnot_e_nie Vyhodnotenie
Rok Samofnjanco Doby splacania CFv% rentability testu
vania dihu trZieb kapitalu
2018 1 4 5 5 3,75
2019 1 1 3 1 1,50
2020 1 1 2 1 1,25
Hodnota Hodnota Hodnota Hodnota
2018 37,11% 15,39 r. -1,86% -2,41% X
2019 37,80% -1,01r. 7,12% 36,06% X
2020 45,11% -1,528'r. 9,16% 28,85% X

Zdroj: Vlastné spracovanie

Ako mdzeme vidiet’ na grafe ¢. 5 atabulke ¢. 11 podnik mal v rokoch 2018 az 2020
hodnotenie stupiia samofinancovania alebo podielu vlastného kapitalu ako ,,vel'mi dobry*.

Predpoklad budticeho vyvoja by mohol byt taktiez na urovni vel'mi dobry.
Ukazovatel’ hodnotenia doby splacania dlhu v analyzovanych rokoch zacal na vysokej

hodnote s bodom 4, to znamena hodnotenie ,,z1y*“. Napriek tazkému zaciatku sa podarilo

podniku opravit’ tento neziaduci stav na hodnotenie ,,vel'mi dobry*.
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Rentabilita trzieb alebo podiel z peniaznych tokov z vykonov sa pohybuje v rozpéti od -
1,86 % - 9,16 %. Podnik sa v bodovom hodnoteni dostal zo zlého hodnotenia do dobrého
hodnotenia. To predpoklada pozitivny vyvoj do buducnosti.

Rentabilita celkového kapitalu (ROA) sa v rokoch 2018 — 2020 pohybuje medzi
-2,41 % - 28,85 %. Tento ukazovatel’ predstavuje zarobkovli schopnost’ podniku a ¢im je
ukazovatel’ vyssi, tym je celkovy kapital efektivnejsi. Najlepsie sa darilo podniku v roku
2019, kedy kde rentabilita celkového kapitalu dosiahla az 36,06 %. Tento ukazovatel
predpokladé pozitivny vyvoj do budicnosti.

Celkové hodnotenie Kralickovho rychleho testu sa vykond aritmetickym priemerom
poctu bodov vo vsetkych Styroch ukazovatel'och. Podl'a P. Kralicka (1993) ak je vysledna
hodnota niZSia ako dva, podnik je vyhodnoteny ako bonitny. Ak sa podnik dostane do hodnot
vysSich ako je tri tak sa povazuje za podnik, ktorému v budicnosti hrozi bankrot
a hodnotenie 4 a vyssie znamena, ze podnik je v zna¢nych finanénych problémoch. Podnik
sa dostal zo zlej finan¢nej situacie v roku 2018 a s celkovym hodnotenim 1,25 ho hodnotime
ako ,,vyborny“. Celkové zdravie podniku rychly test predpokladd pozitivny vyvoj do

budtcnosti.

3.3.1 Rychly test podnikov v odvetvi podla SK NACE

Ako ukédzku vyuzitia Kralickovho rychleho testu sme vykonali analyzu vSetkych
uctovych zavierok za rok 2020. V udajovom subore sme mali udaje 0 vSetkych uctovych
jednotkéch a sme si vyfiltrovali iba firmy podl'a SK NACE s ¢islom 78100 alebo podla
oficidlneho oznacenia, podl'a vyhlasky Statistického tiradu Slovenskej republiky &. 306/2007

Z. z. ako ,,78.10.0 Cinnosti agentur sprostredkujicich zamestnania“ (Zdroj: nace.sk).
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Tabul'ka €. 12 Pocet uctovnych zavierok za rok 2020 s SK NACE 781 00

Druh vlastnictva Mala UZ Velka UZ Spolu
Vlastnictvo zdruzeni,
politickych stran 0 1 1
a cirkvi
Stkromné tuzemské 279 117 396
Zahrani¢né 37 36 73
Medzinarodné 37
S prevazujucim 17 20
sukromnym sektorom
Spolu 333 174 507

Zdroj: Vlastné spracovanie

Ako méame znazornené v tabulke ¢. 12 za rok 2020 bolo podanych 507 uétovnych
zavierok s hlavnou &innostou - agentury sprostredkujiuce zamestnanie. Uétovné jednotky s
rozdelené podla druhu vlastnictva a velkosti uctovnej zavierky. Najviac podnikov na
Slovensku mali sukromné tuzemské vlastnictvo, ale naSiel sa aj jeden podnik s formou
vlastnictva zdruzenia, politickych stran a cirkvi.

Tento sumar bol vytvoreny pomocou SPSS modeleru s exportnym uzlom matice. AKo Si
mozeme v§imnut’ na obrazku €. 15 na grafe hustoty podnikov. Tento uzol sme si vytvorili
s nazvom Graphboard a pri nastaveni vizualizacie sme si vybrali heatmap.

Tento druh vizualizdcie ndm pomdZze zobrazit priemerné hodnotenie Kralickovho
rychleho testu podnikov v odvetvi a zaroven aky druh vlastnictva podnikov ma lepSie

hodnotenie.
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Obrazok ¢. 15 Heatmap hodnoteni podnikov za rok 2020 podl'a SK NACE
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Zdroj: Vlastné spracovanie

Tabul’ka ¢. 13 Priemer hodnoteni rychleho testu podl'a SK NACE

Druh vlastnictva Mala UZ Velka UZ
Vlastnictvo zdruzeni, X 95
politickych strén a cirkvi '
Sukromné tuzemské 2,652 2,566
Zahrani¢né 2,784 2,694
Medzinarodné
S prevazujucim 2,971 2,80
sukromnym sektorom

Zdroj: Vlastné spracovanie

Z tabul’ky a grafu mozeme vidiet’ aké priemerné hodnotenie dostali podniky na zéklade
vel'kosti uc¢tovnej zavierky a druhu vlastnictva. VSeobecne mézeme povedat’, ze za rok 2020
sa darilo lepSie podnikom, ktory podali uctovnll zavierku typu vel’kd. Hlavny vplyv na tento
rozdiel mala pandémia COVID-19, ktorda zapriCinila celoStatny lockdown a prave
odberatelia pracovnych agenttr znizili dopyt po zamestnancoch a tym padom odberatelia,
ktori si potrebovali najst’” zamestnancov sa obratili na vac¢Siu agentiru. Na grafe taktiez
mdézeme vidiet najhorSie hodnotené podniky s medzindrodnym vlastnictvom
a s vel'kostnym typom zavierky maléd. Tieto podniky s poctom 17 z 507 mali najhorsi

priemer Krali¢kovho testu priblizujace sa ku hodnoteniu ,,stredny*, ¢o znamena spolo¢nosti,
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ktorym hrozi bankrot v blizkej budticnosti. Celkovy priemer v odvetvi sa takmer vel'mi nelisi
od stredného hodnotenia rychleho testu preto je mozné, ze niekol’ko podnikov s hroziacim
bankrotom ovplyvnili celkovy priemer a zvysili ho na horSie hodnoty. Preto ak nas zaujimaju
napriklad najlepsie podniky tak si ich moZeme vyfiltrovat’ v nasledujicom grafe. Udajovy
stibor nam poskytol nefinanéné idaje a to je adresa spolocnosti. V softvéri PowerBl existuje
moznost’ vytvorenia mapového vizudlu, ktory podporuje slovenské adresy a posStové

smerovacie Cisla, ktoré podniky uvadzaji na titulna stranu uctovnej zavierky.

Obrazok ¢. 16 Hustota firiem na Slovensku podl’a SK Nace v softvéri PowerBI

[Adresa
/ Lo
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oF & . “
\ ; - D e . 5
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Zdroj: Vlastné spracovanie

Na obrazku ¢. 16 si moézZzeme vSimnut najvacsiu hustotu podnikov, ktory ponukaju
podobné &innosti podl'a Statistického uradu. Najvicsie sustredenie podnikov sa nachadza
Vv krajskych mestach ako st Bratislava, KoSice a Presov. Niekol’ko podnikov ma sidlo mimo
Slovenskej republiky. Obrazok ¢. 17 nam znazornuje, ze az 130 podnikov z celkovych 507
ma sidlo v Bratislave. To znamena, v prepocte vySe 25 % podnikov, ktoré vykonavaju
¢innost’ agentlr sprostredkujucu zamestnanie sa nachadza v hlavnom meste. To by mohlo
korelovat’s vysokou koncentraciou ostatnych podnikov, ktori si ziadajii sluzby personalnych

agentur, aby im sprostredkovali zamestnancov a vzdialenost’ tu hra zna¢nu cast’.
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Obrazok ¢. 17 Distribucia podnikov v Bratislave podl'a SK NACE

Naprie€ vietkymi 130 Adresa, sa Priemer z Celkové hodnotenie pohybovalo v rozsahu od 1 do 4.

Priemer z Celkové hodnotenie podla kategdrie Adresa

@) &
-4 ¥
Sratislav®aca £58

Bratislava-Vainory
® © | ,
=

‘ E7S D2

Bratis!

Bratis!

Bratisl odunajské

pet'[alka E"Skuplce

Kittsee ~
N
/
N
/
& Microsoft Bing & © 2022 TomTom, © 2022 Microsoit Corporation Jerms

Zdroj: Vlastné spracovanie

Na obrazku si moézeme vSimnut’ slovny suhrn mapy podla filtra celkové hodnotenie.

Softvér PowerBIl na zéklade strojového ucenia dokaze vytvorit’ jednoduché sumarizacné

vety podla typu grafu a parametrov. kde pouzivatelia si mézu doplnit’ svoje vlastné

premenné.
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4 Diskusia

V ramci spracovavania uctovnych udajov pomocou softvéru IBM SPSS modeler
a PowerBI od Microsoftu sme nasli niekol’ko prekazok, ktoré sme museli naro¢ne obist’.
Najvicsia prekazka pre obidva softvéri bolo nevyplnenie prazdnych riadkov vo vykazoch
nulou. Problém nastal v tom ako SPSS modeler nedokézal preitat’ udaje so stipca bezné
iétovné obdobie a vypoéty sa nedali vykonavat s tymto stipcom. RieSenie tohto problému
by bolo jednoduché implementovat’ ako medzikrok nahrania do databazy finan¢nej spravy.
Ked'ze sa uz dopredu vie, ked’ dany riadok vykazu nema Ziadne numerické udaje, jeho
hodnota sa rovna nule. Dané podniky by nemuseli vypliat’ do prazdnych riadkov nuly. ale
ak doteraz boli riadky prazdne, databaza finan¢nej spravy by ich mohla konvertovat’ na ¢islo
0. Na druhej strane existuje mnoho réznych vladnych a Statistickych softvérov, ktoré sa
priamo napojené na udaje z uctovnych zéavierok aich zmena aj ked na prvy pohlad
jednoduché by mohla odstavit’ vel'a systémov.

Porovnatel'nost’ je jedna z vlastnosti, ktora by mal mat’ uctovny systém. Problém
s porovnatel'nostou v u¢tovnych vykazoch nastal v tom bode. ked” sa mali porovnat’ mikro
étovné jednoty, malé Giétovné jednoty a vel'ké iétovné jednotky. Uétovna zavierka mikro
uctovnej jednotky pouziva iné tlacivo ako ostatné tictovné jednotky. Pocet riadkov je pre
mikro U¢tovnu jednotku omnoho nizsi ako pre malé a vel'ké uctovné jednotky. Pri agregacii
tidajov. ked sa transponovali udaje, mikro uétovna jednotka mala hodnoty v stipcoch kde by
nemala mat’. N&§ navrh by bol tiez vytvorenie medzikroku od podania uctovnej zavierky az
po jej zverejnenie, aby sa priradili polozky z tla¢iva pre mala a vel’k(l u¢tovn jednotku na
tlacivo pre mikro uc¢tovnu jednotku a tie riadky, ktoré neobsahuje tlacivo pre mikro uctovn
jednotku by sa automaticky nastavili na ¢islo nula. Tato zmena by neovplyvnila dané tla¢ivo
pre mikro G¢tovnu jednotku, ale len stiahnutie vykazov v Exceli, aby mali spravny pocet
riadkov a tie nepotrebné by mali hodnotu nula. Tato zmena by vylepSila konzistentnost’
medzi vSetkymi uc¢tovnymi vykazmi za minimalne usilie. TaktieZ ako v prvom odportcani
existuje mnoho softvérov pripojenych na udaje zuctovnej zévierky, ktori pouzivaji
napriklad verejné API (Application programing interface), ktori Uplne obchadzaja tieto dva

problémy ako je napriklad stranka finstat.sk.
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5 Zaver

Ciel'om diplomovej prace bolo vysvetlenie procesu spracovania tidajov V uctovnictve na
konkrétom podniku s pomocou vyuzitia dvoch roznych softvérov. Udajovi analyzu sme
vykonali v spolo¢nosti, ktord vykonava sluzby v oblasti Tudskych zdrojov
a sprostredkovania zamestnania.

V kapitole Co je data mining v Gi&tovnictve sme najprv uviedli, ¢o znamenaju udaje. V nej
sme si definovali ciele avyzvy, ktor¢ moézu nastat’ pri analyze Big Data. Druhou
podkapitolou bol prehl’ad hibkovej analyzy udajov. V nej sme uviedli zakladné techniky data
miningu a vysvetlili celkovy proces spracovania tdajov. Na zaklade ziskanych poznatkov
sme vedeli spravny postup pripravy udajov pri finan¢nej analyze. V d’al$ej podkapitole sme
si vykazy v uctovnictve, ktoré mozeme analyzovat a aku majua Struktaru. V podkapitole
softvér pouzivany pri data miningu sme si priblizili tri r6zne softvéry a pomocou dvoch
Z nich sme vypracovali prakticki ¢ast’ diplomovej prace. V d’alSej podkapitole s ndzvom
Finanéné a nefinan¢né udaje sme si definovali s akymi sa mozeme stretnut’ v Gi€tovnictve.
V tejto podkapitole sme sa venovali teoretickym poznatkom financnej analyzy a ako
vypocitat’ jednotlivé ukazovatele. Na zéklade teoretickych poznatkov sme vedeli spravne
interpretovat’ dané ukazovatele. V tejto podkapitole sme taktiez teoreticky opisali Krali¢kov
rychly test s ktorym sme zna¢ne pracovali v praktickej Casti diplomovej prace. V praktickej
Casti diplomovej prace na zdklade vSetkych tychto poznatkov spracovali tdaje na
konkrétnom podniku a vedeli vyvodit’ z nich zaver a odporacania na zlepsenie celkového
procesu.

Druhé kapitola sa venuje cielu prace. NajpodstatnejSou ulohou tejto kapitoly bolo
vztyCenie hlavného ciela diplomovej prace. Na zdklade hlavného ciel’a sme presne vedeli
akym smerom sa médme pohnut Vv praktickej Casti prace.

Tretia kapitola sa venuje finan¢nej analyze daného podniku a zhodnotenie vybranych
ukazovatel'ov. Na zaciatku kapitoly sa venujeme zékladnej charakteristike podniku a neskor
si definujeme vietky vypoéty dodatoénych stipcov potrebnych na finanént analyzu
a vypracovanie rychleho testu. V prvej podkapitole praktickej Casti sme sa sustredili na
pripravu a zobrazenie postupu finan¢nej analyzy v dvoch rozdielnych softvéroch a porovnali
ich postup. Nasledne sme porovnali aj vizualne vystupy Vv obidvoch softvéroch a opisali
jednotlivé ukazovatele. V tejto podkapitole sme taktiez porovnali prognozu vysledku
hospodarenia na niekol’ko rokov dopredu a porovnali vysledky obidvoch softvérov.

Poslednou podkapitolou je Kralickov rychly test. Vtejto podkapitole sme
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definovali vypocet hodnotenia podnikov a porovnali sme dany podnik oproti minulym
rokom a neskor sme definovali celé odvetvie podnikov s podobnym predmetom podnikania
podla SK NACE.

V diskusii sme uviedli aké negativa nds postihli pri spracovani udajov z uctovnictva
a uviedli sme aj dve odporucania, ktoré by $tdt mohol zmenit’ pri ul'ahceni spracovavania
udajov.

Podl'a naSho nazoru sme splnili hlavny ciel’, ktory bol opisanie procesu spracovania
udajov. Taktiez ako parcidlny ciel’ vyuzitia dvoch softvéroch na vykonanie financ¢nej
analyzy. Spracovanie udajov nam poskytlo cenné poznatky a vedomosti ako sa pripravuja
udaje a naco si davat’ pozor. Na zaklade spracovania udajov sme vedeli odporucit’ zmeny,

ktoré by pomohli ostatnym spracovat’ udaje jednoduchsie.
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