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Abstrakt

Umeld inteligencia (Al) predstavuje inovaény fenomén, ktory sa v sucasnosti rozsiril
aj do oblasti investovania. Investorov ¢oraz intenzivnejsie zaujima, ¢i sa potencial inovacii
premietne do vykonnosti aktiv, ako tomu bolo pocas predoslych technologickych bublin.
Ciel'om tohto prispevku je preto preskiimat’, aky vplyv ma rozvoj Al, merany po¢tom patentov,
na vykonnost’ akciového indexu S&P 500, s osobitnym zameranim na to, aké su rozdiely
vo vplyve Al naprie¢ 11 sektormi indexu. Pomocou sektorovej komparacie a ekonometrického
modelovania bol na 5 % hladine vyznamnosti (p < 0.05) identifikovany pozitivny vzt'ah medzi
rozvojom Al a vykonnostou akcii. Sektor informacnych technologii vykazal najsilnejsi vplyv
(BT = 0,79), zatial' ¢o v sektoroch komunika¢nych sluzieb (0,54) a financii (0,47) boli
pozorované spill-over efekty podc¢iarkujice $ir§i vplyv Al na ekonomiku. Vysledky tak
predstavuji vyznamné implikdcie pre investorov a potrebu sektorovo-$pecifickych

investi¢nych stratégii.
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Uvod

Jednu z ustrednych tém nielen v ekondmii, ale aj v celej spolo¢nosti, nepochybne
predstavuje posledné obdobie umeld inteligencia (Al), ktord ako najnovsia a najvplyvnejSia
technologicka inovacia dosiahla v roku 2023 vel'kost na globalnom trhu vo vyske priblizne 500
miliard USD (PwC, 2023). To, ¢o zacalo ako pokrok v strojovom uceni a automatizacii, sa tak

rychlo zmenilo na fenomén, ktory formuje priemyselné odvetvia na celom svete a ocakava sa,

67



Sandra Matusovicova Sektorova komparacia vplyvu rozvoja umelej
inteligencie na vynosnost’ akciového indexu S&P 500

7ze do roku 2030 dosiahne hodnotu 1,6 biliona dolarov (McKinsey, 2023). Fenomén Al
sa pomerne rychlo rozsiril nad ramec technologickych aplikécii, aj do oblasti finan¢nych trhov.
Investori totiz ¢oraz viac vnimaju Al ako silnu investiénu prilezitost’, ktora postuva ceny akcii
vel'kych technologickych spolo¢nosti do novych vysin. Potvrdenim toho je aj vyse 30 % narast
americkych technologickych akciovych indexov v roku 2023, v ramci ktorého spolo¢nosti ako
NVIDIA zaznamenali rekordné zisky (The Economist, 2023). Tento prudky narast oceneni
zaroven viedol k ndzoru, Ze finanné trhy zazivaju novu finan¢nd bublinu pohanana Al,
podobnt predchadzajicim technologickym boomom.

Cielom prispevku je vzh'adom na tento kontext preskimat’, ¢i prebiehajuci rozvoj Al,
merany poctom patentov, pozitivne ovplyviiuje vyvoj cien amerického akciového indexu S&P
500. Osobitné zameranie bude aplikované na to, aké su rozdiely vo vplyve AI naprie¢
11 sektormi indexu, so zamerom identifikovat' ¢i je potencial Al investovania limitovany
vyhradne na technologicky sektor. Umeld inteligencia je totiz Casto popisovana ako nova
transformacénd sila, ktord spdsobi revoliciu vo vsetkych oblastiach ekonomiky, a je preto
nanajvys dolezité skumat’, ¢i sa jej ucinky neprenesu aj do inych sektorov. Pochopenie tejto
dynamiky je tak absoltitne klIti¢ové najmi pre investorov, ktori sa snazia zosuladit’ svoje

portfélia s novymi trendmi a vyuzit’ ich d’alekosiahle ekonomické dosledky.
1 Prehlad literatary

1.1 Pojem umela inteligencia a jej vyvoj v 21. storoci

Pojem umela inteligencia (z angl. artificial intelligence) oznacuje simulaciu l'udskej
inteligencie v strojoch, ktord im umoznuje vykonavat ulohy, ako je vnimanie, ucenie,
uvazovanie a interakcia s prostredim spdsobmi napodobiiujucimi 'udské poznanie (Russell &
Norvig, 2016). Dosahuje sa to prostrednictvom radu pokroc¢ilych technologii vratane strojového
ucenia, spracovania prirodzeného jazyka a poc¢itacového videnia.

Samotnu terminologiu umelej inteligencie prvykrat predstavil John McCarthy v roku 1956
pocas konferencie v Dartmouthe, kde opisal koncept ,,mysliacich strojov* schopnych uvazovat’
ako l'udia (Buchanan, 2019). Pociato¢ny pokrok AI bol vSak vel'mi pomaly, hlavne kvoli
obmedzenému ukladaniu idajov a vypoctovému vykonu. AZ v poslednom desatro¢i urobilo Al
vyznamny pokrok, ktory pohanali viaceré faktory, ako exponencialny rast tidajov, vylepSenia
hardvéru, prelomové algoritmy a vzostup vedeckych nastrojov s volne dostupnymi zdrojmi
(Brown et al., 2023). KI'i¢ovym rokom v modernom vyvoji Al bol predovsetkym rok 2022,

ktory sa vyznacoval inovaciami, ako je architektura OpenAl GPT-3.5, umoznujuca vytvorenie
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softvéru ChatGPT. Tato technologia ukazala skok v schopnosti Al generovat l'udsky text
(OpenAl, 2023), vd’aka ¢omu ziskala viac ako 100 miliénov pouzivatel'ov a zvysila hodnotu
spolo¢nosti na odhadovanych 29 miliard USD (Hu, 2023). Siroké prijatie takychto néstrojov
Al nielenze zaujalo verejnost, ale vyvolalo aj va¢si zdujem zo strany firiem a vedeckych

institucii (Dwivedidwi at al., 2023; Dowling & Lucey, 2023).

1.2 Technologické bubliny a aktualna AI bublina

Technologické bubliny, niekedy oznacované aj ako ,,internetové™ alebo ,,digitalne™
bubliny, vznikaju, ked’ sa ceny aktiv v technologickych sektoroch nafiknu na urovne d’aleko
nad ich vnutorni hodnotu (Levy, 2017). Rovnako ako iné finan¢né bubliny st pohanané
kombinéciou nadsSenia investorov, Spekulativneho obchodovania a psychologickych faktorov,
ktoré ovplyvituji vnimanie trhu a hodnotenie ocenenia (Kindleberger & Aliber, 2005).

Co odlisuje technologické bubliny od ostatnych, je najmi ich zaklad v prevratnych
inovaciach, ktoré prichddzaji s vysokymi ocakdvaniami buducej ziskovosti. To ¢asto vedie
k mimoriadnemu nadhodnoteniu trhu (Shiller, 2000). Na rozdiel od nehnutel'nosti alebo
tradi¢nych aktiv, technologické bubliny zahfiaju nové inovacie, ktoré otvaraju uplne nové trhy
a vytvaraju $pekuldcie tykajuce sa ich potencialnych buducich dopadov (Malkiel, 2015).

V rovnakom zmysle vystupuje aj dnes Coraz ¢astejSie spominand ,,bublina AI*, spdsobena
najmé exponencidlnym rastom hodnoty akcii spolo¢nosti vyvijajucich Al, a to predovsetkym
7 spolo¢nosti znamych ako ,,Magnificent 7%, ktora tvoria spolo¢nosti Apple (AAPL), Amazon
(AMZN), Alphabet (GOOGL), Meta (META), Microsoft (MSFT), NVIDIA (NVDA) a Tesla
(TSLA) (Kochetkov & Akhatova, 2022). Tieto spolo¢nosti su v popredi inovacii Al a riadia
transformaciu v réznych odvetviach, ¢o vedie k historickym trhovym oceneniam (Chakravarty
& Michailidis, 2024). Prikladom toho je aj doposial najpopularnejSia Al investicia
do spolo¢nosti NVIDIA, ktoré za obdobie poslednych dvoch rokov priniesla ohromujuci vynos
vySe 500 %, vd’aka ¢omu sa 17. juna 2024 nakratko stala aj najhodnotnejSou verejne

obchodovanou spolo¢nost'ou v USA (The Economist, 2024).

1.3 Vplyv technologického rozvoja na vynosnost’ investi¢nych aktiv
Technologické bubliny sa okrem spominaného nad$enia investorov ¢asto vyznacuju

aj mimoriadnymi finanénymi faktormi, akymi st extrémna vykonnost’ a volatilita. Rychle

zmeny a pokrok pocas tychto obdobi ma zvy¢ajne za nasledok vyrazné vykyvy na trhu, ¢asto

vyraznejsie ako v inych sektoroch.
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Historicky z hl'adiska vynosnosti technologicky sektor sistavne prekonava ostatné sektory,
¢o je trend, ktory sa stava eSte vyraznej$im pocas Spekulativnych bublin. Péstor a Veronesi
(2006) zaznamenali, ze technologické akcie maju tendenciu prekondvat’ ostatné sektory
vo vykonnosti kvoli optimizmu investorov ohl'adom buduiceho rastového potencialu. To bolo
evidentné pocas Dot-com bubliny, kde akciovy technologicky index NASDAQ vyrazne
prekonal ostatné indexy, ¢o dokazuje zvysSené ocakavania a nadSenie okolo technologickych
akcii (Ofek & Richardson, 2003). Podobne Caginalp a Ilieva (2008) poznamenali, Ze rychly
rast cien v tomto sektore je ¢asto pohanany hybnou silou denného obchodovania a prilevom
Spekulativneho kapitéalu, ktoré d’alej postuvaji vykonnost’ nad ramec zakladnych fundamentov
a eventudlne sa moze dokonca presunut’ aj do ostatnych sektorov (Ho, 2023). Tieto obdobia
zvySenej volatility ale moézu skreslovat’ vnimanie trhu, ¢o casto vedie k opakovanému
nadhodnoteniu technologickych akcii (Ho & Loualiche, 2022), vratane toho najnovsieho

spojenc¢ho s rozvojom umelej inteligencie.

2 Metodika a data

Cielom prispevku je preskumat, aky vplyv ma rozvoj Al, merany poctom patentov,
na vykonnost’ akciového indexu S&P 500, s osobitnym zameranim na to, aké su rozdiely
vo vplyve Al naprie¢ 11 sektormi indexu. Jeho naplnenie umozni identifikovat’ ¢i st vyhody
investovania v sulade s Al limitované na technologicky sektor. V tomto kontexte sa nas vyskum
zameriava na zodpovedanie vyskumnej otazky: ,,Aky je vplyv novych Al patentov
na individualne sektory ekonomiky zastupené v rameci indexu S&P 5007, kde nasa hypotéza
v kontexte predoslej kapitoly, venovanej prehladu literatiry k problematike technologickych
bublin, stoji na ocakévaniach pozitivneho vplyvu Al patentov na vykonnost™ akeii.

Realizovany vyskum bude vyuzivat" predovSetkym ndstroje kvantitativnej sektorovej
komparacie a ekonometrického modelovania, ktoré dokazu skumat’ zavislost' medzi siborom

niekol'kych ekonomickych premennych.

2.1 Zber dat a pouZzité premenné

Z hladiska pouzitej vzorky udajov, pracuje empirickd ¢ast’ prispevku s datasetom, ktory
ma charakter ¢asovych radov so skimanym obdobim Al boomu od jila 2022 do jula 2024.
Skimand vzorka udajov pri mesacnej frekvencii pozostava z 25 mesaénych pozorovani.
Pre zosuladenie frekvencie boli pri vybranych premennych pouzité metddy extrapolacie

a priemerovania, aby bola dosiahnutd maximalna konzistentnost’ tidajov.
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Tabul’ka ¢. 1: Zoznam pouZitych premennych

Premenna Label Typ Zdroj
Vynos indexu S&P 500 S&P500 Zavisla Bloomberg markets
Pocet Al patentov Al patent Nezavisla Stanford univerzita
Vynos dlhopisov bonds Kontrolna FED
Rast HDP GDP growth Kontrolna FED
Nezamestnanost’ unemployment | Kontrolna FED
Cena ropy oil price Kontrolna Yahoo Finance
Inflacia inflation Kontrolna FED
Urokové miera interest rate Kontrolna FED

Zdroj: vlastné spracovanie

Hlavné a kontrolné premenné vystupujuce v naSich ekonometrickych modeloch
a vypoctoch vynosnosti su zobrazené v tabul’ke 1, ktord zahriia aj referenciu na povodné zdroje
internetovych finanénych databaz Yahoo Finance, Bloomberg Markets, S&P Global, databazy
Federalnej rezervnej banky St. Louis, United States Patent and Trademark Office a odborne;j

studie Stanford univerzity s ndzvom Al Index Report pre rok 2024.

2.2 Sektorova komparacia

Hlavnou pouzivanou metédou bola sektorova komparacia, ktord sa konkrétne zameriavala
na sektorové rozdiely v ramci 11 sektorov indexu S&P 500, ako su nehnutelnosti,
zdravotnictvo, energetika, spotrebitel'ské tovary, informacné technologie a d’alSie zobrazené
v tabul’ke ¢. 2. Komparacia bude realizovana na viacerych urovniach, akymi je grafické,
indikatorové a regresné porovnanie. Pomocou tychto porovnavacich metdéd budeme skumat’,
v ktorych sektoroch ma rastuci pocet zaregistrovanych Al patentov najsilnej$i dopad z hl'adiska
potencialnej vynosovej medzery (tzv. return gap), a to so sucasnym zamerom identifikovat’

mozné spill-over efekty aj do inych sektorov.
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Tabul’ka &. 2: Struktiira jednotlivych sektorov indexu S&P 500

Sektor NajviicSie spolocnosti Pocet komponentov
Industrials Boeing, Caterpillar, General 73
Electric
Information Apple, Microsoft, NVIDIA 70
Technology
Financials JP Morgan Chase, Bank of 68
America, Citigroup
Health Care Johnson & Johnson, Pfizer, 63
Merck
Consumer Amazon, Tesla, Home Depot 57
Discretionary
Consumer Procter & Gamble, Coca- 32
Staples Cola, Pepsi
Real Estate American Tower, Simon 30
Property, Prologis
Materials Dow, Linde, DuPont de 28
Nemours
Utilities NextEra Energy, Duke 28
Energy, Dominion
Communication | Alphabet, Meta Platforms, 27
Services AT&T
Energy Exxon Mobil, Chevron, 24
ConocoPhillips
Spolu 11 sektorov 500

Zdroj: vlastné spracovanie podl'a S&P Global

2.3 Ekonometrické a regresné metody

Na zabezpecenie patri¢nej komplexnosti a kvality metodologického zakladu komparacie
vyuziva vyskum viaceré regresné nastroje. Vychodiskovy bod naSej regresnej analyzy
predstavuje Pearsonova korelacnd matica, ktorou preskimame silu linearnej korelacie medzi
roznymi premennymi. Téato kvantitativna metéda zaroven posluzi ako zdklad pre néslednu

podrobnejsiu ekonometricku analyzu.

e 20 —0)* (i —y)
X —X)?* Xy — ¥)?

Kde:

r = Pearsonov korela¢ny koeficient

X = nezavisla premenna
y = zavisla premenna
Zdroj: Cohen (2009)
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Vo vyskume bol d’alej aplikovany ekonometricky model OLS pre viacnasobnu linearnu
regresiu (MLR), ktory bol nadefinovany v nasledujucom vyjadreni podla vychodiskového

vzorca od Olive (2017) a suboru kontrolnych premennych od Khana (2012) a Longa (2024):

S&P500 = [, + 1 * Al_patent + 5, x bonds + B * GDP_growth + f3, * oil_price + [
* inflation + B¢ * interest_rates + u

Kde:
o= vychodiskova konstanta,
B1.2..x= regresné koeficienty,

u = ndhodny poruchovy ¢len.

Zavisli premennu v modeli zastupuje priemerny mesacny vynos sektorovych subindexov
indexu S&P 500, zahfnajuceho 500 najvacsich spolo¢nosti kotovanych na burzach v Spojenych
Statoch. Hlavnou nezavislou premennou je pre identifikovanie vplyvu rozvoja Al pocet
mesacne registrovanych Al patentov, ktory bude doplneny suborom makroekonomickych
kontrolnych premennych z literatury venovanej cenovym modelom akcii (Khan, 2012; Ho

& Loualiche, 2022; Long, 2024).

3 Vysledky a diskusia

Prva Cast’ interpretacie vysledkov venujeme zhodnoteniu grafickej analyzy na vizualne
porovnanie vykonnosti indexu S&P 500 a jeho 11 sektorov za dlhé obdobie, ktoré ndm umozni
posudit, ako sa vyvijalo ocenenie jednotlivych sektorov v Case technologickych inovacii
pohananych Al patentmi. Aby sme boli schopni porovnat’ mieru tohto medzi sektorového rastu
navzéajom, bolo nevyhnutné vychddzat’ zo zobrazenia so spolo¢nou pociato¢nou hodnotou 100.
Ako na vyslednom grafe ¢. 1 vidime, vyrazné najvyssi rast zaznamenal podl'a ocakavani sektor
informacnych technoldgii, ktory v dlhodobom horizonte 10 rokov zaznamenal historicky narast

ceny 0 503,17 %.
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Graf ¢. 1: Historicky vyvoj cien indexu S&P 500 a jeho 11 sektorov
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Zdroj: vlastné spracovanie podl'a Bloomberg markets (2024)

Pri naslednom porovnani rastu v kratSom horizonte najintenzivnejSiecho rozvoja Al
za posledné priblizne 2 roky, mézeme dalej v tabulke ¢. 3 vidiet, ze IT sektor dosiahol
maximalnu vynosnost’ aj v tomto kratSom obdobi, poc¢as ktorého cena nardstla o priblizne
47,3 %. Z hladiska dalSich sektorov s vysokou mierou rastu treba spomenut’ sektor
komunikaénych sluzieb s rastom o 44,90 %. Vykon tohto sektora pritom mozno pripisat’ prave
aj suvislosti s revoluciou Al, najmi v kontexte integracie Al do digitalnej reklamy, socialnych
sieti a internetovych platforiem. Dalsi vyznamny rast zaznamenal aj celkovy index S&P 500,
ako aj finan¢né a priemyselné sektory, ktoré dnes sice tiez tazia z efektivnosti pohanane;
umelou inteligenciou, ale ich miery rastu naznacuju menej vyznamny vplyv v porovnani
so sektormi viac zameranymi na technologie a spotrebu.

Najmensi rast z 11 sektorov naopak v kratkom obdobi zaznamenali sektory nehnutel'nosti
(0,40 %) a verejné sluzby (3,77 %). Tieto tradi¢ne stabilné sektory si menej ovplyvnené
Spekulativnym charakterom technologickych investicii a ich ocenenia sui zalozené primarne

na zakladnych ekonomickych fundamentoch a defenzivnych stratégiach investorov.
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Tabul’ka ¢. 3: Kompardcia vynosnosti sektorov indexu S&P 500

Sektor 2-ro¢na vynosnost’ 10-ro¢na vynosnost’
(obdobie Al rozvoja) (dlhodoby horizont)
Information technology 47,31 % 503,17 %
Communication Services 44,90 % 70,03 %
Financials 23,67 % 153,11 %
Consumer Discretionary 15,01 % 179,63 %
Energy 11,77 % 57,49 %
Industrials 11,37 % 141,77 %
Health Care 9,77 % 143,16 %
Materials 5,71 % 96,71 %
Consumer Staples 5,21 % 111,97 %
Utilities 3,77 % 79,11 %
Real Estate 0,40 % 77,03 %
S&P 500 24,27 % 171,95 %

Zdroj: vlastné spracovanie podl'a Yahoo Finance (2024)

Pri SirSom pohl'ade na porovnanie sektorovych vynosnosti tak mozeme skonstatovat,
7e na akciovych trhoch zaznamendvame pomerne vyrazny vplyv takzvanych efektov
prelievania (spill over) z oblasti Al aj do inych sektorov vyuzivajucich tuto technolégiu. Toto
tvrdenie je zaloZené na pozorovani, Ze patenty Al, ktoré su priamo spojené s I'T sektorom indexu
S&P 500, vystupuju ako akcelerator vynosnosti aj v inych pribuznych sektoroch, a to najma
vd’aka medzisektorovym aplikaciam, ktoré rozsiruju pozitivny vplyv inovécii nad ramec
povodného sektora. Podl’a literattry su tieto presahy pohanané kombinéciou priamej integracie
technologii Al, Spekulativnych investicii a o¢akdvanym rastom produktivity (Ho, 2023).
Naopak, sektory s niz$im rastom st vystavené len obmedzenej miere transformacii zo strany
Al a pritahuju konzervativnejsie investicie. Pochopenie tejto dynamiky je rozhodujuce pre
investorov, ktori sa snazia orientovat’ v si¢asnom prostredi trhu formovanom revoluciou Al.

Poslednou ¢astou naSej sektorovej komparacie bola regresna analyza skumajtica vplyv
samotného rastiiceho poctu zaregistrovanych Al patentov v USA na cenotvorbu 11 sektorov
indexu S&P 500. V ramci prvej korela¢nej matice zobrazenej v tabul'ke ¢. 4 pozorujeme pri
10 % hladine vyznamnosti (p < 0.10) silnu pozitivnu korelaciu medzi patentmi Al
a vykonnost'ou sektora informa¢nych technologii (r = 0,91), ako aj inych uz spominanych
rychlo rastucich sektorov komunikécii (r = 0,88) a financii (r = 0,75). Téato vysoka koreléacia
naznacuje, Ze so zvySujucim sa poc¢tom Al patentov dochadza k znacnému narastu vykonnosti
akcii tychto sektorov. Okrem toho pozorujeme silné pozitivne korelacie aj medzi sektormi
navzajom, ¢o indikuje, Ze Al pokroky neprospievaju len sektoru IT, ale vytvaraju aj vedl'ajSie

efekty v prepojenych sektoroch, ¢im Al vystupuje ako katalyzator ziskovosti na SirSom trhu.
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Tabul’ka ¢. 4: Korelacnd matica vplyvu Al patentov na vyvoj najrychlejsie rastiicich sektorov

Variables (1) 2) 3) “)
(1) Al_patents 1.000

(2) information_tech 0.911 1.000

(3) communications 0.881 0.987 1.000

(4) financials 0.759 0.744 0.754 1.000

Zdroj: vlastné spracovanie

V neposlednom rade boli pre akciovy index S&P 500 a jeho 11 sektorov zrealizované
individudlne viacnasobné OLS regresné modely zahfiiajuce uz aj stubor kontrolnych
premennych. V prvom kroku bola potvrdena stacionarita ¢asovych radov, ktora umoznila

ekonometrické modely interpretovat’ bez nutnosti pouzitia logaritmickej transformacie.

Tabul’ka &. 5: Suhrnné vysledky ekonometrickych modelov pre sektory indexu S&P 500

Akciovy index (y) B1 (AL _patent) | Signif. R? (R Square)
Information technology 0,79 ok 0,85
Communication Services 0,64 * 0,76
Financials 0,52 * 0,71
Consumer Staples 0,47 *k 0,67
Consumer Discretionary 0,39 ** 0,60
Health Care 0,35 * 0,57
Industrials 0,30 * 0,55
Materials 0,25 * 0,50
Utilities 0,28 ok 0,53
Energy 0,20 otk 0,48
S&P 500 0,45 ok 0,62

Zdroj: vlastné spracovanie

Vychadzajiac zo suhrnnych vysledkov regresnych modelov zobrazenych v tabulke €. 5 je
mozné potvrdit hypotézu, ze patenty Al maju na 5 % hladine vyznamnosti (p < 0.05)
najvyznamnejsi pozitivny vplyv na sektor informacnych technologii (81 = 0,79), ¢o indikuje,
Ze v porovnani s ¢istou koreldciou na trovni 0,911 bola ¢ast’ variability ceny indexu vysvetlena
zahrnutymi kontrolnymi premennymi ako je rast HDP, vyska urokovych sadzieb ¢i miera
nezamestnanosti. Zaroven vysledok vykazal aj najvyssiu vypovedaciu schopnost’ (R? = 0,85),
¢o naznacuje, ze patenty Al vysvetluja 85 % variability vo vynosoch IT sektora. Sektory
komunikacnych sluzieb a financné sektory tesne nasleduju s koeficientmi 81 na urovni 0,64
a 0,52 a vysokymi hodnotami R? (0,76 a 0,71), ¢o potvrdzuje efekty prelievania a¢inkov umelej
inteligencie aj mimo technologického sektora, ako uz bolo identifikované prostrednictvom

korela¢nej matice.
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Je pritom zaujimavé, ze po kontrole inych relevantnych premennych dosahuje vyraznejsi
vplyv (81 = 0,47, R? = 0,68) aj sektor spotrebného tovaru (Consumer Staples), ¢o signalizuje,
7e Al pohana rast v odvetviach nielen so spotrebnymi sluzbami, ale aj tovarom, pravdepodobne
prostrednictvom automatizacie a pokrokov v e-commerce. Iné sektory, ako napriklad
zdravotnictvo a priemysel, vykazuju mierny vplyv, zatial ¢o uz spominané tradi¢ne menej
technicky orientované sektory ako energetika, verejné sluzby a nehnutelnosti vykazuju
najmensSie, ale stale pozitivne vztahy s Al inovéaciami. Celkovo tieto vysledky odrazaju
skuto¢ne Siroky vplyv Al naprie¢ vacSiny sektorov ekonomiky, hoci jej ucinky zostavaju
najvyraznejsie v odvetviach zameranych na technologie.

V zavereCnom kroku vyskumu boli ispesne otestované kvalitativne predpoklady modelu
ako je normalita, nezavislost’ rezidudlov, homoskedasticita ¢i multikolinearita nezavislych
premennych, pri ktorej ako jedinej z uvedenych, boli zaznamenavame hrani¢né hodnoty testu
VIF blizke 10, ktoré ale mozno logicky zdovodnit’ skutocnostou, ze ekonomické premenné

pouzité v modeli spolu vzdjomne suvisia a interaguju v ramcei jednej ekonomiky.

Zaver

Predmetny prispevok sa zaoberal analyzou a zhodnotenim toho, ako rastici rozvoj
technologie umelej inteligencie (AI) ovplyviiuje vykonnost akcii v rdznych sektoroch.
Na tomto zaklade bolo cielom vyskumu zistit’, ¢i vyvoj inovacii Al, merany po¢tom novych
patentov, pozitivne ovplyviiuje ceny akcii technologickych spolo¢nosti v indexe S&P 500
aurCit, ¢i je tento vplyv obmedzeny vyhradne na technologicky sektor alebo sa rozsiril
aj do inych sektorov.

Na dosiahnutie stanoveného ciela bola pouzitd viacuroviiova sektorova komparicia
vyuzivajuca grafické aj regresné metddy ekonometrického modelovania na vyhodnotenie
vplyvu rozvoja Al v 11 sektoroch akciového indexu S&P 500. Regresna analyza konkrétne
skimala vztah medzi poc¢tom Al patentov a vynosmi jednotlivych sektorov, pricom pre
robustnost” boli do ekonometrickych modelov pridané aj kontrolné premenné. Vysledky
ukazali, Ze sektor informacnych technologii mal najvyssi pozitivny vplyv s koeficientom
B1=0,79, ¢o potvrdilo, Ze Al inovacie najviac prispievaju k ziskovosti v tomto priamo
suvisiacom sektore. Okrem toho, konzistentne vys$Sie koeficienty vykazali aj sektory
komunika¢nych sluzieb (0,64) a financnych spolo¢nosti (0,52), naznacujuc, ze vplyv Al
postupne presahuje technologicky sektor a zaznamenava takzvané spill-over efekty prelievania
aj do inych sektorov. Na druhej strane ako sektory s najniz§im vplyvom Al boli vo vyskume

identifikované oblasti energetiky (0,64), verejnych sluzieb (0,64) a nehnutel'nosti (0,64), ktoré
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su v dosledku mensej reakcie na nové trendy vhodné pre viac defenzivne stratégie
konzervativnejSich investorov.

Vyskum ma ur€ité obmedzenia, vratane limitovaného poctu pozorovani a skuto¢nosti, ze
Al patenty nevysvetl'uja plnu variabilitu vykonnosti akcii, ¢o sa odraza v koeficientoch R2. Iné
premenné a Specifické sektorové charakteristiky mozu tiez ovplyvnit vynosy a mali by
sa v dalSom vyskume zohl'adnit. Buduci vyskum by preto mohol rozsirit' model zahrnutim
novych premennych, ako st mikroekonomické veli¢iny, vydavky na vyskum a vyvoj, ¢i Coraz
popularnejsie behavioralne faktory cez experimentalne skimanie investorského sentimentu.
Rovnako moze byt doplnené porovnanie vplyvu Al na sektory v roznych krajinach, ktoré
by mohli poskytnit’ este komplexnejSie pochopenie roznorodosti ulohy Al na finanénych
trhoch.

Zistenia vyskumu sthrne predstavuji vyznamné implikacie pre investorov a ich
nadvizujucu potrebu sektorovo Specifickych investicnych stratégii. Na zaklade uvedenych
vysledkov je preto v zavere prispevku odporucané zvazit taktto sektorovu diferencidciu pri
investovani v obdobi aktualneho Al investicného fenoménu. V ramci diverzifikécie portfolia
by v tomto zmysle investori mali zostavovat’ portfélia, ktoré jednak t'azia z uspechu sektorov
pohananych umelou inteligenciou, ako je IT, komunikacie ¢i financie, a zaroven
prostrednictvom hedgingu zabezpecit' riziko cez alokdciou zdrojov aj do sektorov, ktoré

su menej ovplyvnené volatilnymi technologickymi trendmi.
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